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 ممخص البحث
واختبار مدى تأثير اعتماد مراقب الحسابات على نموذج هجيف مف أدوات الذكاء  استيدف البحث دراسة

الاصػػطناعع علػػى تحسػػيف جػػودة حكمػػت باػػأف الاسػػتمرارية دراسػػة تطت ا ػػة علػػى الاػػركات المايػػدة بالتورصػػة 
 .2021وحتى 2018المصرية خلاؿ الفترة مف 

عندو  سسددتخدام خوارةمادة البحددث وقدد تولددل البحدث  لددل ظدل التحمسددل اىس سدل  تلددر  و دود تدد  سر م
لددل تلددمام نمددوئى نيدد مر لح ددم مراقددش الحسدد ب   ب دد ن  Evolutionary Search (EA)التطددوير  

، فضػػػلا عػػػف وجػػػود تػػػأثير إيجػػػاتع وتحسػػػف وارتفػػػاع فػػػع نتػػػا   دقػػػة النمػػػوذج  الن ػػػا ع اسدددتمرارية ال دددر   
غابػات الشاػوا  ة ثػـ الجػار ا قػرب ويلي ػا لخوارزم ات الذكاء الاصػطناعع المختلفػة علػى رأسػ ـ خوارزم ػة ال

 الابكات الشصت ة الاصطناع ة ماارنة بالاساليب التاليد ة متمثلا فع الانحدار اللوجستى. 

، إلػػى تحايػػت اعتمػػاد مراقػػب الحسػػابات علػػى (2021 مدد  تولددل البحددث  لددل ظددل اختبدد ر لمتن دد  لعدد م  
رتفشػػػة خاصػػػة بػػػالتنتؤ بحكػػػـ مراقػػػب الحسػػػابات نمػػػوذج هجػػػيف مػػػف أدوات الػػػذكاء الاصػػػطناعع نتػػػا   دقػػػة م

( ماارنػػػػة بالانحػػػدار اللوجسػػػػتى، وهػػػو مايؤكػػػػد التػػػػأثير 2021باسػػػتمرارية / عػػػػدـ اسػػػتمرارية الاػػػػركات لشػػػاـ  
 الايجاتى لاستخداـ أدوات الذكاء الاصطناعع على جودة حكـ مراقب الحسابات باأف الاستمرارية.
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The Effect of Auditor Dependence on Hybrid Models From 

Artificial Intelligence Tools on Enhancing Auditor Going 

Concern Opinion Quality: An Applied Study on a Sample              

  of Egyptian Stock Listed Companies 

Abstract 

The Research aims to study and test The Effect of Auditor Dependence on 
Hybrid Models From Artificial Intelligence Tools on Enhancing Auditor Going 
Concern Opinion Quality: An Applied Study on a Sample of Egyptian Stock 
Listed (EGX) Companies during the period from 2018 to 2021. 

The results of fundamental analysis concluded that there is a significant 
effect for using Evolutionary Search (ES) algorithms for modeling the final model 
for predicting auditor going concern opinion, in addition to the positive effect and 
increase in the final model prediction accuracy rate using different artificial 
intelligence tools, where the random forest algorithm achieved the highest rate, 
followed by K-Nearest Neighbor (KNN) and finally Artificial Neural Network 
Algorithm (ANN) compared to traditional analysis tools, mainly logistic regression.  

According to the prediction accuracy analysis for 2021, the research 
found that the artificial intelligence tools achieved the highest prediction rate for 
the auditor. 

Based on the Predication Accuracy Analysis for 2021, the research found 
that Auditor Dependence on Hybrid Models From Artificial Intelligence Tools 
achieved the highest predication rate for Auditor Going Concern Opinion for 
Egyptian companies for 2021 compared with Logistic Regression, which assures 
the positive effect of using Artificial Intelligence tools on the Auditor Going 
Concern Predication Quality. 

Keywords: Artificial Intelligence, Auditor Going Concern, Hybrid Model, 
Evolutionary Search, Random Forest, Artificial Neural Network, K-
Nearest Neighbor, Logistic Regression 
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 لمقدمةا -1
تسػػاند التونولوج ػػا مشظػػـ الاػػركات الوتػػرى وصػػولا إلػػى الاػػركات متوسػػطة وصػػغيرة الحجػػـ، كمػػا تسػػتخدـ 

للامتثػاؿ   Artificial Intelligence (AI)الئ  ء اسلدطن علمؤسسات الاطاعيف الشاـ والخاص تان ات 
 & ,Fraud  (Sartori, Mazzucchelliالتنظ مػع والمراقبػة ، وتايػ ـ جػودة الت انػات، والواػل عػف الغػش

Gregorio, 2016) وعل ت فاد زاد اهتماـ الباحثيف فع مختلل المجالات الشلم ة وأ ضا فػع تي ػة ا عمػاؿ .
تخػاذ قػرارات أفضػ  بغرض تجم ع الت انػات وتحليل ػا  الئ  ء اسلطن علواركات الخدمات المال ة بمجاؿ  وا 

 & ,Joseph & Gaba, 2020; Lehner, Ittonen, Silvola, Ström)فػع تي ػة الشمػ  التنافسػ ة 
Wührleitner, 2022) اعع إلػى تحػوؿ كامػ  فػع ، وأدى تطور ترام  المحاسبة وتطت اات الػذكاء الاصػطن

أنظمػػة المحاسػػبة حيػػث أف أج ػػزة الومتيػػوتر وامنترنػػت وسرمج ػػات الحاسػػوب والػػنظـ الختيػػرة قػػد أثػػرت إيجابػػا 
علػػى أداء الشمل ػػات المحاسػػت ة، وتمثػػ  ذلػػؾ فػػع زيػػادة الدقػػة والسػػرعة، وتحسػػيف التاػػارير الداخل ػػة والخارج ػػة 

 .(Fabris, Magalhães, & Freitas, 2017) وزيادة المرونة والوفاءة

، فاػػد زاد الاعتمػػاد علػػى أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع لتسػػ ي  إجػػراء لم دد ل المح سددبة والمرا عددةوبػػالنظر 
المشػػػاملات المحاسػػػت ة فػػػع الشديػػػد مػػػف المجػػػالات فضػػػلا عػػػف زيػػػادة سػػػرعة مشالجػػػة الت انػػػات ماارنػػػة بالشمػػػ  

بامضػافة إلػى تخفػ ض الوقػت والج ػد والمػاؿ المطلػوب  داء  (Raisch & Krakowski, 2021)الباػرى 
م اـ المحاسبة والمراجشة وتوفير المشلومػات وتحسػيف جودت ػا، وتجنػب الغػش وتاليػ  ا خطػاء ممػا يزيػد مػف 

 ,Chi & Chu, 2021; Leitner-Hanetseder, Lehner, Eisl) كفاءة المحاستيف ومراقب الحسابات 
& Forstenlechner, 2021; Nnenna & Amaka, 2020)  

فػاف أدوات الػذكاء الاصػطناعع تسػاعد فػع الشديػد  مػف الم ػاـ من ػا زيػادة  منظور مراقش الحس ب  ومػف 
كم ة الت انات المطلوب تحليل ا، تالي  الوقت المطلوب للتحلي ، والتغلػب علػى الايػود الداخل ػة ل  كػ  الرقابػة 

شػػة،  اػػوـ مراقػػب الحسػػابات تتحليػػ  جػػزء فرعػػى مػػف الت انػػات تػػدلا مػػف الداخل ػػة، فوفاػػا للطػػرؽ التاليد ػػة للمراج
الت انػػػػػات جم ش ػػػػػا، والتػػػػػع تضػػػػػمف احتمال ػػػػػة وجػػػػػود مخػػػػػاطر جوهريػػػػػة لا  مكػػػػػف اوتاػػػػػاف ا وبالتػػػػػالع الػػػػػذكاء 
الاصػػطناعع  حسػػف مػػف اختبػػار قاعػػدة الت انػػات كاملػػة فػػع قػػت قصػػير جػػدا لاوتاػػاؼ التحريفػػات الجوهريػػة 

المخاطر تػدلا مػف الطػرؽ التاليد ػة للمراجشػة وتايػ ـ مػدى انحػراؼ الت انػات عػف مسػار بالاعتماد على تحلي  
الت انات ا ساسع، على ستي  المثػاؿ، اوتاػاؼ توػرار المصػروفات والشمل ػات الماػتوص والمصػروفات المبػال  

. وأخيػػرا، تسػػاهـ أدوات الػذكاء الاصػػطناعع فػع تحسػػيف جػػودة (Alareeni & Hamdan, 2022)في ػا 
بصػفة خاصػة  عمل ة المراجشة مف خلاؿ دعـ أحكاـ مراقب الحسابات بصفة عامة وباأف استمرارية الاركة

(Chu & Yong, 2021; Verhoeven, Mantelaers, & Zoet, 2022) . 
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 12ة لاتاػ  عػف أف الاػركة قػادرة علػى الاسػتمرار لفتػر   Going Concernا سر التراض اسستمرارية 
اػ ر مػػف تػاريم الميزان ػػة مػع عػػدـ وجػود أ ػػة أدلػة تاػػير إلػى احتمال ػػة أف تاػوـ الاػػركة تتخفػ ض ناػػاط ا أو 

وفى ذلؾ ا مر، على مراقب الحسابات أف  اوـ تإتداء حكمت الفنػع   التصف ة سواء كانت إجبار أو اخت اري 
الػػذى اعتتػػرص الشديػػد مػػف مراقتػػع الحسػػابات  يػػر المحايػػد فػػع مػػدى قػػدرة الاػػركة علػػى الاسػػتمرار، وهػػو ا مػػر 

(. وفػى ذلػؾ السػ اؽ، تػـ إصػدار 2021مناسب نظرا لظروؼ عدـ التأود المح طػة تػذلؾ الافتػراض  حسػف، 
 ISA570( الاسػػتمرارية  والػػذى يتطػػاتت مػػع مش ػػار المراجشػػة الػػدولى 570مش ػػار المراجشػػة المصػػرى رقػػـ  

  ير المشدؿ( لتحديد مدى مس ول ة امدارة ومراقػب الحسػابات عػف تايػ ـ مػدى سػلامة افتػراض الاسػتمرارية، 
والذى تشد على أساست الاوا ـ المال ة، وذلؾ لمواوبت توقشات متخذي الارارات والمستفيديف مف تاػارير مراقتػع 

هػػو عػػدـ  لف ددل عمماددة المرا عددة لالسدد ش الرماسدد( و شتتػػر 2008الحسػػابات  مشػػايير المراجشػػة المصػػري، 
سػػلامة حكػػـ مراقػػب الحسػػابات باػػأف اسػػتمرارية الاػػركة، والتػػع يػػرتبر بػػالحكـ الم نػػع لمراقػػب الحسػػابات فاػػد 
 كػػوف مراقػػب الحسػػابات تحػػت ضػػغر الوقػػت والحػػوافز، والتػػع تػػؤثر علػػى حكمػػت الخػػاص باسػػتمرارية الاػػركة 

(Chen, 2019; Goo, Chi, & Shen, 2016). 

إلا أف ثػػػػورة التاػػػػدـ لشاػػػػود مػػػػف الػػػػزمف،  الحسدددد ب   ىسدددد لسش المرا عددددة التقمسداددددةظػػػ  اسػػػػتخداـ مراقػػػػب 
التونولوجع وتطلشات أصحاب المصػال،، كػاف لزامػا علػى مراقػب الحسػابات تطػوير طػرؽ المراجشػة التاليد ػة 

وارجشػػػت بشػػػض  (Jacky & Sulaiman, 2022)تمااػػػ ا مػػػع متطلبػػػات التونولوج ػػػا وأصػػػحاب المصػػػال، 
الدراسات خطا التادير والتنتؤ باستمرارية الاركة نتيجة الاعتماد على الوسا   التاليد ة مثػ  تحليػ  الانحػدار 
والتحلي  التمييزي متخاذ حكػـ مراقػب الحسػابات باػأف اسػتمرارية الاػركة إلا  أن ػا  شػاب علي ػا نسػبة الخطػأ 

 ,Chye Koh & Kee Low, 2004; M. A. Geiger, Gold, & Wallage)المرتفشػة فػع التنتػؤ 
2021; Zdolšek, Jagrič, & Kolar, 2022) فع ذلؾ الس اؽ، حاولت الدراسات تخف ض نسػبة التنتػؤ .

خدددال الددددمأ  دددسن أدوا  الدددئ  ء الخاط ػػػة المرتفشػػػة فػػػع حكػػػـ مراقػػػب الحسػػػابات لاسػػػتمرارية الاػػػركة مػػػف 
باسػػػػتخداـ اػػػػجرة الغابػػػػات  Chi & Shen (2022)، علػػػػى سػػػػتي  المثػػػػاؿ قامػػػػت اسلددددطن عل المختمفددددة

Random Forest Trees  فػع التنتػؤ، والػبشض اعتمػد علػى تان ػة الػدعـ ا لػعSupport Vector 
Machine  (Goo et al., 2016)والاػبكات الشصػت ة الاصػطناع ة ،Artificial Neural Network  

(Jan, 2021)  والبحث التطويري Evolutionary Search (EA)  للتغلب على عيوب ا سػاليب التاليد ػة
 لتحسيف أحكاـ مراقب الحسابات باأف استمرارية الاركة.

قاة ىل س  ر تلمام نموئى ى سن ب سدتخدام أدوا  الدئ  ء   ل ن الس ال اىك ر منطوسناء على ما ستت
اسلطن عل عمر  ودة ح م مراقش الحس ب   ب  ن استمرارية ال ر    مق رنة ب سس لسش التقمسداة؟  ىئا 

 م سس سش عنو البحث الح لل نظري  وعمما .
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 م  مة البحث -2
مختلفػػػة علػػػى جػػػودة حكػػػـ مراقػػػب أظ ػػػرت الدراسػػػات السػػػاباة وجػػػود تػػػاثير لادوات الػػػذكاء الاصػػػطناعع ال

 Fernández, Sánchez)الحسابات باأف الاستمرارية سواء كمرحلة أول ة لاخت ار المتغيرات ا وثر تأثيرا 
Serrano, Alaminos Aguilera, & Casado, 2018; Salehi & Fard, 2013)  أو زيػادة التنتػؤ

(Goo et al., 2016; Yeh, Chi, & Lin, 2014)  لجػودة حكػـ مراقػب الحسػابات باػاف اسػتمرارية
هػ  يػؤثر  الت لل نظري  وعمماد :على السؤاؿ  فع امجابة م  مة البحثلبحث تتمث  الاركة ولتحايت هدؼ ا

اسػػػػتخداـ أدوات الػػػػذكاء الاصػػػػطناعع لتصػػػػم ـ نمػػػػوذج هجػػػػيف علػػػػى جػػػػودة حكػػػػـ مراقػػػػب الحسػػػػابات باػػػػاف 
 الاستمرارية؟

 ىدف البحث -3
وات الػػػذكاء اسػػػتخلاص مػػا انت ػػػت إل ػػت الدراسػػػات السػػاباة باػػػأف الشلاقػػة تػػػيف اسػػتخداـ أد سيدددف البحدددث

تصػػم ـ نمػػوذج  الاصػػطناعع وتحسػػيف جػػودة حكػػـ مراقػػب الحسػػابات باػػأف الاسػػتمرارية واختبػػار مػػدى تػػأثير
هجػػيف باسػػػتخداـ أدوات الػػػذكاء الاصػػػطناعع علػػػى جػػػودة حكػػػـ مراقػػػب الحسػػػابات باػػػأف الاسػػػتمرارية ماارنػػػة 

 بالاساليب التاليد ة.

 أىماة البحث  -4
التػع عنيػت تدراسػة واختبػار الشلاقػة لتػأثير نمػوذج  مسد سرتو لمبحدوثتنبع أىمادة البحدث اىك دامادة مدن 

كمػا تومػف  .هجيف باستخداـ أدوات الذكاء الاصطناعع على جودة حكـ مراقب الحسػابات باػأف الاسػتمرارية
غسر الم لاة  المقسددة ب ل ورلدة   ونو اسعر الر اختب ر ئلك الت  سر لل ال ر   أهم ة البحث الشمل ة فػع 

اسددتخدام أدوا  الددئ  ء  خ لددة لددل ظددلة  وىددو م دد ل بح ددر اعدد نر مددن ندددرة نسدد اة لددل ملددر الملددري
 اسلطن عل والتن   بح م مراقش الحس ب   ب  ن استمرارية ال ر    الملرية.

أدوا  الدددئ  ء  مسددد سرة ال ددددل اىكددد دامل حدددول مدددد  تددد  سرور ػػػـ كثػػػرة دوافػػػع البحػػػث الاف أف أهم ػػػا، 
مراقددش الحسدد ب   ب دد ن اسددتمرارية ال ددر    المقسدددة ب ل ورلددة  ومددد  اسلددطن عل عمددر  ددودة ح ددم 

اختاف ىئه العاقة ب ختاف اىدوا  المختمفة لمئ  ء اسلطن عل واىس لسش التقمسداة. لضدا عدن اس د د 
دلسل عممل عمر مد  ت  سر أدوا  الئ  ء اسلطن عل من عدمو من خال اتب ع مني اة متك ممة  وأخسرا 

ات دد ه البحددوث اى ن اددة  ئا  اللددمة   ددل راء تحمسددل أس سددل و ددئا اختبدد ر تن دد  ىدوا  الددئ  ء مسدد سرة 
 اسلطن عل المختمفة واىس لسش التقمسداة لع م مستق مل.
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 حدود البحث  -5
 اتصر هذا البحث على دراسة واختبار اثر أدوات الذكاء الاصطناعع على جودة حكـ مراقب الحسػابات 

. وبالتػالع 2021وحتػى  2018اركات، وذلؾ فع عينػة مػف هػذص الاػركات فػع الفتػرة مػف باأف استمرارية ال
يخػػرج عػػف نطػػاؽ البحػػث اختبػػار تلػػؾ الشلاقػػة بالاػػركات  يػػر المايػػدة بالتورصػػة المصػػرية، وتلػػؾ التػػع تشػػد 
اء قوا م ػػػػا المال ػػػػة بشملػػػػة أجنت ػػػػة، وكػػػػذا المؤسسػػػػات المال ػػػػة، وكػػػػذلؾ بػػػػاقى ا دوات ا خػػػػرى المختلفػػػػة للػػػػذك

الاصطناعع من ا خوارزم ػة تان ػة الػدعـ ا لػى، وخوارزم ػات مختلفػة لاػجرة الاػرارات وخوارزم ػات أخػرى لػـ 
 يتـ استخدام ا وأخيرا فإف قاتل ة نتا   البحث للتشم ـ ماروطة بضوابر تحديد مجتمع وعينة الدراسة.

 خطة البحث  -6
 على النحو التالع: سوف استكمل ىئا البحث

، المميزات، ا دوات والمنظور الم نع  دوات الذكاء الاصطناعع.الذكاء  6-1  الاصطناعع: المف وـ

، وا هم ة والمحددات. 6-2  دور حكـ مراقب الحسابات باأف الاستمرارية: المف وـ

   تحليػػػػ  الشلاقػػػػة تػػػػيف اسػػػػتخداـ أدوات الػػػػذكاء الاصػػػػطناعع وجػػػػودة حكػػػػـ مراقػػػػب الحسػػػػابات باػػػػأف     6-3
 الاستمرارية.

 ة البحثمن ج  6-4

 النتا   والتوص ات ومجالات البحث الماترحة. 6-5

 الئ  ء اسلطن عل: المفيوم  الممسةا   اسدوا . 6-1
 مفيوم أدوا  الئ  ء اسلطن عل 6-1-1

 شرؼ الذكاء الاصطناعع بأنت تطتيػت أدوات حسػات ة لمشالجػة الم ػاـ المحاسػت ة وجشػ  الادلػة قػادرة علػى 
 ,Rohmah, Arisudhana, & Nurhantoro)اجػراء الم ػاـ التػع كػاف  مكػف اجراؤهػا تواسػطة امنسػاف 

الػذكاء الاصػطناعع  Munoko, Brown-Liburd, & Vasarhelyi (2020). أ ضػا، عػرؼ (2022
بأنػػت نظػػػاـ ذكػػع تػػػـ إناػػػاؤص لاسػػتخداـ الت انػػػات وتحليػػػ  الت انػػات وكػػػذلؾ أداء م ػػػاـ مشينػػة دوف الحاجػػػة إلػػػى 

 ,.Abdulameer et alالترمجة. ويتمتع الذكاء الاصطناعع باػدرة قو ػة علػى إناػاء أسػاس متخػاذ الاػرار 
 ,Ahmed, Mahmood, & Islam, 2016; Albashrawi & Lowell)ك  مف   ( وقد أوض،(2022
أنت  مكف تصنيل التشلـ فع أدوات الذكاء الاصطناعع، إلى نوعيف للتشلـ مف الت انػات حتػى توػوف  (2016

 قادرة على استخلاص المشلومات أو التنتؤ بمخرجات النموذج كالتالى:
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 Supervised Learningأوس: التعمم الخ ضع لمرق بة 
الخاضػػع للرقابػػة  اػػوـ امنسػػاف تتزويػػد الخوارزم ػػة بشػػدد كتيػػر مػػف المػػدخلات للتنتػػؤ با مػػة فػػع ظػػ  الػػتشلـ 

المخرجػػػات المطلوبػػػة، بامضػػػافة إلػػػى تزويػػػد مػػػدى دقػػػة التنتػػػؤات أثنػػػاء تػػػدريب الخوارزم ػػػة، وبمجػػػرد تنت ػػػع 
يل الشنصػر الخوارزم ة مف التشلـ، سوؼ يتـ تطتيت ما تشلمتت على ت انات جديدة. ويتضمف تفسير أو تصن

المشيف المست دؼ فع الت انات  المتغير التابع( بالاعتماد على ت انات تدريب مسباة، وهى فشالة فع التي ات 
 التع تحتاج إلى درجة عال ة مف الدقة والسرعة والادرة على التويل مع الظروؼ المتغيرة.

 Unsupervised Learning  نا : التعمم غسر الخ ضع لمرق بة 
شلـ  يػػػػر الخاضػػػػع للرقابػػػة لا توجػػػػد حاجػػػة لتػػػػدريب الخوارزم ػػػػة مػػػع المخرجػػػػات المطلوبػػػػة فػػػع ظػػػػ  الػػػت

وتسػػتخدـ فػػع م ػػاـ مشالجػػة أوثػػػر تشايػػداد مػػف انظمػػة الػػتشلـ الموجػػػت. ويتضػػمف تفسػػير أو تصػػنيل الشنصػػػر 
ت أو المشيف المست دؼ فع الت انات تدوف الاعتماد على ت انات تدريب مسباة، و البا تستخدـ لتحديد الحالا

 المجموعات المتماثلة مث  قواعد الارتباط. 

وجػود تطػورات كتيػرة فػع أدوات  Abdulameer et al., (2022)وفػى ذلػؾ السػ اؽ، أوضػحت دراسػة
 ,Gepp)اعع ماارنػػػػػػػػة بػػػػػػػػػا عواـ السػػػػػػػػاباة لتتضػػػػػػػػػمف أدوات التنايػػػػػػػػب عػػػػػػػػػف الت انػػػػػػػػات الػػػػػػػػذكاء الاصػػػػػػػػػطن

Linnenluecke, O’Neill, & Smith, 2018)  وخوارزم ات التشلـ ا لػع وتحليػ  المحتػوى(Kellogg, 
Valentine, & Christin, 2020; Lindebaum, Vesa, & Den Hond, 2020)  للػتشلـ مػف

 :( التالع1ختلفة ومشادة، والتع  مكف توض ح ا فع الاك  رقـ  الت انات والتع تستخدـ  داء أناطة م
 

 
 

 أنواع أدوا  الئ  ء اسلطن عل :1  ل 
 (Abdulameer et al., 2022)المصدر:

الاصطناعً الزكاء أدواخ  

 تعلم الآلة

Machine Learning 

 تحليل المحتىي

Sentiment 
Analysis 

التعرف علً محتىي 
 المحبدثبت والصىر

Speech and Image 
Recognition 

 التنقيت عن الجيبنبت

Data Mining 
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اف الػتشلـ الادلػع  سػم، للتطت اػات الترمج ػة اف تصػب، أوثػر دقػة فػع Hahn (2019) أوضػحت دراسػة 
لمشالجػة الت انػات والػتشلـ مػف تلاػاء التنتؤ بالنتا   دوف الا اـ تترمجت ا باك  صري،، حيث  مكف تنػاء ادل ػات 

وهػو أسػلوب تحليلػع متشلػت بالػذكاء الاصػطناعع، و مكػف تطتيػت  نفسػ ا دوف الحاجػة إلػى التوج ػت المسػتمر
الػػتشلـ ا لػػع علػػى مجػػالات مختلفػػة مػػف الحوسػػبة لتصػػم ـ وسرمجػػة خوارزم ػػات صػػريحة مػػع مخرجػػات عال ػػة 

نترنػت واوتاػاؼ الغػش تبطاقػات الا تمػاف والتنتػؤ باسػتمرارية ا داء، على ستي  المثاؿ تداوؿ ا س ـ عتر ام
 . (Alzubi, Nayyar, & Kumar, 2018)الاركة، كل ا أمثلة واقش ة لتطتيت الذكاء الاصطناعع 

أف الػذكاء الاصػطناعع هػو إعػداد تػرام  متن ػة علػى خوارزم ػات تحػاوى سخمدص الب حدث ممد  سد ى تلدر 
الاػدرات الذهن ػة الباػرية وأنمػاط عمل ػػا مػف خػلاؿ نوعػاف مػف الػػتشلـ والاسػتنتاج، سػواء كػاف الخاضػع للرقابػػة 

ع للرقابػػػة، متخػػػاذ قػػػرار تنػػػاء علػػػى التػػػدريب والػػػتشلـ وتطػػػوير نفسػػػ ا ذات ػػػا دوف تػػػدخ  امنسػػػاف و يػػػر الخاضػػػ
 .بصورة اعلى كفاءة وفاعل ة ودقة مف قرارات امنساف

 ممسةا  الئ  ء اسلطن عل  6-1-2
نظراد للأهم ة الوتيرة لنظـ الذكاء الاصطناعع وتونولوج ا المشلومات الحديثة، وذلػؾ لمػا تػوفرص مػف مزا ػا 
وتسػ  لات تنػاء علػى خصا صػ ا التػع تميزهػا، حيػث تمثػ  دوراد كتيػراد فػع تطػوير الشمػ  بالاػركات والارتاػاء 

 ,Biswas, Sinha, Purakayastha, & Marbaniang)بأدا  ا، وعل ت ترى الشديد مف الدراسات من ػا 
2014; Dhall, Kaur, & Juneja, 2020) :اف أهـ مزا ا استخداـ الذكاء الاصطناعع تتمث  فع الاتى 

   Knowledge representation تم  ناة تم سل المعرلة -
اف ترام  الذكاء الاصػطناعع علػى عكػس التػرام  امحصػا  ة تحتػوي علػى أسػلوب لتمثيػ  المشلومػات إذ 

والاواعػد  هػذص ال  كلػة تتضػمف الحاػا ت والشلاقػات تػيف هػذص الحاػا تتستخدـ ه كلة خاصة لوصل المشرفػة، و 
وهذص الااعػدة تػوفر أوتػر  الع ترسر هذص الشلاقات، ومجموعة ال  او  المشرف ة تووف ف ما تين ا قاعدة المشرفة

 (Biswas et al., 2014) .قدر ممكف مف المشلومات عف الماكلة المراد إيجاد ح  ل ا

  Imputation Missing Dataق  ماة التع مل مع المعموم   الن قلة -
مػف الصػفات ا خػرى التػع تسػتط ع تػرام  الػذكاء الاصػطناعع الا ػاـ ت ػا هػع قاتليت ػا علػى إيجػاد بشػػض 

لػو كانػػت المشلومػات  يػر متػػوفرة بأومل ػا فػع الوقػػت الػذي يتطلػب ف ػػت الحػ ، واف تبشػات عػػدـ  الحلػوؿ حتػى
توام  المشلومات يؤدي إلى استنتاجات أق  واقش ة أواق  جدارة ولوف مف جانػب أخػر قػد توػوف الاسػتنتاجات 

  (Mahapatra, Nayak, & Rout, 2020).صح حة
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  Ability to learnالق  ماة عمر التعمم -
الصفات الم مة للذكاء الاصطناعع الااتل ة على التشلـ مف الخترات والممارسات السػاباة فضػلا عػف مف 

الااتل ػػة لتحسػػيف ا داء مػػف خػػلاؿ الاخػػذ بشػػيف الاعتبػػار ا خطػػاء السػػاباة، هػػذص الااتل ػػة تػػرتبر بالااتل ػػة علػػى 
همػاؿ بشػض المشلومػ  & ,Dutta, Dutta).ات الزا ػدةتشمػ ـ المشلومػات واسػتنتاج حػالات مماثلػة وانتاا  ػة وا 

Raahemi, 2017) 

    Reasoning Abilities  ق  ماة اسستدسل -
الممكنػة لماػكلة مشينػة ومػف واقػع المشط ػات المشروفػة والختػرات السػاباة هع الادرة على اسػتنباط الحلػوؿ 

وتستخدـ للماكلات التع لا  مكف مش ا استخداـ الوسا   التاليد ة المشروفة للح ، هػذص الااتل ػة تتحاػت علػى 
يف الحاسوب حيث يخزف جم ع الحلوؿ الممكنة إضػافة إلػى اسػتخداـ قػوانيف أو اسػتراتيج ات امسػتدلاؿ وقػوان

 . (Heye, 2021)المنطت

علػى الػر ـ مػف تشػػدد مزا ػا الػذكاء الاصػطناعع مػف تمثيػ  المشرفػػة،  سخمدص الب حدث ممد  سد ى تلددر أندو
التشامػػ  مػػع الت انػػات الناقصػػة، الػػتشلـ والاسػػتدلاؿ علػػى الحلػػوؿ إلا أف ال ػػدؼ ا ساسػػع مػػف اسػػتخدام ا هػػو 
الحصػوؿ علػػى المشلومػػات الصػػح حة متخػاذ الاػػرار ولا تاػػدـ جم ػػع أدوات الػذكاء الاصػػطناعع جم ػػع المزا ػػا 

بشػػض ا دوات تخػػدـ ميػػزة واحػػدة علػػى الاقػػ  ولا تجتمػػع جم ػػع المزا ػػا فػػع خوارزم ػػة واحػػدة ممػػا أدى إلا  أف 
 إلى ظ ور النماذج ال جينة أو المختلطة مف خوارزم ات الذكاء الاصطناعع.

 أدوا  الئ  ء اسلطن عل 6-1-3
حديثة وك ف ة تطت ا ا علػى يتطلب النجاح فع تي ة الاعماؿ الحال ة است شاب دور ا ساليب التونولوج ة ال

الممارسػػػات المحاسػػػت ة و شػػػد أدوات الػػػذكاء الاصػػػطناعع أحػػػد ا دوات التحليل ػػػة المتطػػػورة التػػػع تمكػػػف مػػػف 
، ومػف أدوات الػذكاء الاصػطناعع المنتاػرة  (Heye, 2021)استنتاج المشرفة مف كم ات ها لػة مػف الت انػات

هع الابكات الشصػيبة الاصػطناع ة، اػجرة الاػرارات وتان ػة الػدعـ ا لػع، والاسػتدلاؿ المتنػى علػى الحػالات 
السػػاباة والنمػػاذج ال جينػػة تػػيف ا دوات المختلفػػة. وتشتتػػر أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع مػػف اهػػـ ا ل ػػات التػػع 

الحكػػػـ الم نػػػع لمراقػػػب الحسػػػابات، فضػػػلا عػػػف التوامػػػ  والػػػدم  تػػػيف هػػػذص   مكػػػف اسػػػتخدام ـ باػػػوة فػػػع دعػػػـ
 & ,Zhang, Cho)ا دوات وممارسػػػات المحاسػػػبة يػػػؤدى إلػػػى تحسػػػيف ا داء المػػػالع والتاػػػغيلى للاػػػركة 

Vasarhelyi, 2022) 
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 K-Nearest Neighbor (KNN)خوارةماة ال  ر اسقرش  -
تشد خوارزم ة الجار ا قرب هع تان ة تصنيل تشتمد على دقة الت انات حيث تحسػب الحػالات المتاػات ة 
لو  صنل وتخصص الحالة الجيدة إلى نفس الصنل الذى تنتمى إل ة مشظـ جيران ا. كما تطتت خوارزم ػة 

ف هنػاؾ عػدد قليػ  مػف الجار ا قرب لا اس المسافة ا قرب تيف الصفات المتاات ة وتووف س لة عنػدما  كػو 
 (Mateos-García, García-Gutiérrez, & Riquelme-Santos, 2016)المتغيػػرات المتتنػػاة 

 وتستخدـ عادة فع حالات التصنيل والتشلـ  ير الخاضع للرقابة.

 Artificial Neural Network (ANN)ال ب    العل اة اسلطن عاة -
تشد الابكات الشصت ة الاصطناع ة مف أهـ تان ات الذكاء الاصطناعع  التػع أثتتػت قػدرت ا علػى التنتػؤ، 
وحػػ  الماػػكلات تدقػػة وسػػ ولة ماارنػػة با سػػاليب امحصػػا  ة التاليد ػػة، حيػػث  طتػػت أسػػلوب هػػذص الاػػبكات 

بشض، علػػى عكػػس تػػدوف الحاجػػت إلػػى افتراضػػات مسػػباة ودوف النظػػر إلػػى علاقػػة المتغيػػرات مػػع بشضػػ ا الػػ
. تشػرؼ الاػبكات الشصػت ة الاصػطناع ة بأن ػا اػبكات ذات تػرابر كثيػل (Chen, 2019)الطػرؽ التاليد ػة 

ف ما تين ا، وتضـ عناصر بس طة ومتوازية، وعادة ما تووف قاتلة للتويػل وذات تنظػ ـ هرمػى، حيػث تتفاعػ  
 ,Ding)التع يتفاع  ت ا النظاـ الشصتع الطت شع  التيولوجع( مع الشالـ الحا اى مع الواقع الفشلع بالطرياة

. ف ػػع عبػػارة عػػف تان ػػات محاسػػت ة مصػػممة لمحاوػػاة الطرياػػة التػػى يػػؤدى ت ػػا الػػدماغ الباػػرى م مػػة (2022
مشينػػة، وذلػػؾ عػػف طريػػت مشالجػػة موزعػػة علػػى التػػوازى ومكونػػة مػػف وحػػدات مشالجػػة بسػػ طة، وهػػذص الوحػػدات 

عناصػػػر حسػػػات ة تسػػػمى نيرونػػػات أو عاػػػد والتػػػى ل ػػػا خاصػػػ ة عصػػػت ة حيػػػث أن ػػػا تاػػػوـ تتخػػػريف  عبػػػارة عػػػف
المشرفػػػػػػة الشمل ػػػػػػة والمشلومػػػػػػات التجريت ػػػػػػة لتجشل ػػػػػػا متاحػػػػػػة للمسػػػػػػتخدـ وذلػػػػػػؾ عػػػػػػف طريػػػػػػت ضػػػػػػبر ا وزاف 

(Fedorova, Gilenko, & Dovzhenko, 2013) 

 Random Forestخوراةمة الغ ب   الع واماة  -
لتنػاء مجموعػة مػف أاػجار الاػرارات التػع تنمػو فػع  2000عػاـ  Briemanهع خوارزم ة اقترح ػا الشػالـ 

اتجاهػػات فرع ػػة مختلفػػة عاػػوا  ا مػػف الت انػػات، وتشتتػػر الغابػػة الشاػػوا  ة مصػػنل يتوػػوف مػػف مجموعػػة مػػف 
اػػػجرة موزعػػػة باػػػك  عاػػػوا ى متماثػػػ  وكػػػ  اػػػجرة تاػػػوـ بالتصػػػويت للمتغيػػػر  المصػػػنفات ال  كل ػػػة فػػػع اػػػك 

ا وثػػػر اػػػشت ة فػػػع الادخػػػاؿ، تشتمػػػد دقػػػة الغابػػػات الشاػػػوا  ة علػػػى قػػػوة مصػػػنفات ا اػػػجار الفرد ػػػة وق ػػػاس 
 (Yıldırım, Okay, & Özdemir, 2021) الاعتمػاد ف مػا تين ػا بغػرض التنتػؤ بالشػدد ا مثػ  للأاػجار

وتشتمد طرياة انااء  ابة مف ا اجار  ير مترابطة علػى خوازم ػة التصػنيل والانحػدار وتسػتخدـ لتصػنيل 
المتغيػػرات لحػػ  ماػػكلة التصػػنيل، وتحتػػاج مشلمتػػيف لتحديػػدهما وهمػػا عػػدد ا اػػجار وعػػدد الميػػزات التػػع تػػـ 
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يف عػدد ا اػجار مػف تػيف تاي م ا مف أج  جودة الاناساـ عند ك  عاػدة فػع الاػجرة، وبصػورة عامػة يػتـ تشيػ
 (Elyan & Gaber, 2017)اجرة 500إلى  100

 Evolutionary Algorithm (EA) الخوارةما   التطويرية  -
الجينػػػى فػػػع الطت شػػػة مػػػف خػػػلاؿ تمثيػػػ   هػػػع جػػػزء مػػػف علػػػـ الػػػذكاء الاصػػػطناعع تشمػػػ  محاوػػػاة للتطػػػور

التطويرية عف احتمالات ميجاد الشمل ػة المثلػى وتسػتخدـ   ػراض الشمل ات الجين ة حيث تبحث الخوارزم ة 
التصػػنيل لتمثػػ  سػػلوؾ متخػػذ الاػػرار فػػع حػػالات مثػػ  الغػػش، وهػػى تسػػتخدـ أ ضػػا فػػع تايػػ ـ مػػدى ملا مػػػة 
ا سػػػاليب ا خػػػرى فػػػع الػػػذكاء الاصػػػطناعع وتشتمػػػد الخوارزم ػػػات التطويريػػػة علػػػى عمل ػػػة التبػػػادؿ والتغييػػػر 

 & Yang)ض  المتغيرات المستخدمة فع النموذج والاضاء على المتغيرات  يػر الجيػدةوالاخت ار لتحديد أف
Nazareth, 2022) ،وتتدأ مراح  الخوارزم ة باخت ار مجموعػة مػف المتغيػرات بحيػث تمثػ  حػلا للماػكلة ،

فػػرة علػػى المتغيػػرات لينػػت  نمػػاذج جديػػدة يػػتـ اضػػافت ا للمتغيػػرات السػػاباة، ثػػـ يػػتـ بشػػدها تػػتـ عمل ػػة إحػػداؽ ط
اخت ار أقرب المتغيرات للحصػوؿ علػى الحػ  المثػالع واهمػاؿ بػاقى الحلوؿ النمػاذج( ويػتـ توػرار هػذص الشمل ػة 
ج لانتػػاج نمػػاذج جديػػدة متشاقبػػة كػػ  من ػػا تتضػػمف مجموعػػة مػػف المتغيػػرات حتػػى الوصػػوؿ إلػػى أفضػػ  نمػػوذ

(Pradhan, Pathak, & Singh, 2011; Sexton & Gupta, 2000) . 

مماسػػتت أف السػػتب ا ساسػػى فػػع تشػػدد الشديػػد مػػف الخوارزم ػػات هػػو إخػػتلاؼ ا هػػداؼ  ويخمددص الب حددث
المرجوة من ا مف التصنيل والتنتؤ، والتجم ع أو التاس ـ للت انات والتشم ـ أو الرسر تيف التسلسلات للت انػات، 

ظػػػ  اسػػػتخدم ا تنػػػاء علػػػى ال ػػػدؼ المرجػػػو من ػػػا تنػػػاء علػػػى نوع ػػػة الػػػتشلـ سػػػواء الخاضػػػع للرقابػػػة أو  يػػػر و 
 الخاضع للرقابة.

 المنظور المينر ىدوا  الئ  ء اسلطن عل لل المح سبة والمرا عة 6-1-4
تددش ميدد م ودوالددع ال يدد   الميناددة وم  فػػع سػػ اؽ ماتاػػدـ فاػػد اثػػارت أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع تحفيػػز 

 ,Kokina & Davenport)، وهػذا مػا أودتػت دراسػة كػ  مػف المح سدبة والمرا عدة عمدر اللدعسد الددولر
2017; Munoko et al., 2020)  اف اسػتخداـ أدوات الػذكاء الاصػطناعع  شمػ  علػى توج ػت مراقػػب

الحسػػػػػابات باػػػػػك  فشػػػػػاؿ نحػػػػػو المنػػػػػاطت ذات المخػػػػػاطر المرتفشػػػػػة. ومػػػػػف منظػػػػػور اخػػػػػر، أوضػػػػػحت دراسػػػػػة 
Loughran & Mcdonald (2016) إمكان ة أدوات الذكاء الاصػطناعع مػف مشالجػة المسػتندات باسػتخداـ

وتحليػ  المحتػوى باػك  أسػرع مػف   Natural Language Processing (NLP)لغػة الطت ش ػةمشالجػة ال
( اف اسػػػتخداـ نظػػـ الػػػذكاء الاصػػػطناعع يػػػؤدى الػػػى زيػػػادة 2017أي وقػػت سػػػاتت وأوضػػػحت دراسػػػة خلػػػل  

تمػػاـ م ػػاـ  اسػػتالال ة عمل ػػة المراجشػػة وجػػودة ا داء وفشاليتػػت مػػف حيػػث سػػرعة إوتاػػاؼ ا خطػػاء وتاليل ػػا وا 
راجشة بسػرعة ودقػة، فضػلا عػف إتمػاـ الشمل ػات فػع وقػت أقػ  وبفاعل ػة أوتػر وستولفػة منخفضػة. وبػالنظر الم
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 دوات الػػػػذكاء الاصػػػػطناعع منفصػػػػلة، تسػػػػاعد اػػػػجرة الاػػػػرارات مراقػػػػب الحسػػػػابات فػػػػى إتػػػػداء حكػػػػـ  بمػػػػدى 
، تينمػا تان ػة (Kirkos, Spathis, Nanopoulos, & Manolopoulos, 2007)اسػتمرارية الاػركات 

ديد الاػركات التػع تػدير ا رسػاح تإسػتخداـ امسػتحااقات التاديريػة الاشاع الداعـ تساعد مراقب الحسابات لتح
 Goo et al., 2016 فػع حػيف تسػاعد الاػبكات الشصػت ة الاصػطناع ة مراقػب الحسػابات فػع إوتاػاؼ ،)

التحريفات الجوهرية و ػش امدارة فضػلاد عػف تايػ ـ مخػاطر الرقابػة امداريػة ودعػـ أحكػاـ الاسػتمرارية والتنتػؤ 
راجشة ومساعدة مراقتى الحسابات فى التحلي  المنطاى عنػد التخطػ ر لم ػاـ المراجشػة فضػلاد عػف بأتشاب الم

 .(Goo et al., 2016; Tsai & Chiou, 2009)توفير الوقت والج د 

وجػود جػدؿ ف مػا يخػص تخفػ ض أدوات Gepp et al., (2018) فاػد ااػارت دراسػة علػى الناػ ض، 
الػػذكاء الاصػػطناعع  تشػػاب عمل ػػة المراجشػػة، فشلػػى الػػر ـ مػػف زيػػادة كفػػاءة وفاعل ػػة عمل ػػة المراجشػػة والتػػع 

تشػاب عمل ػة المراجشػة إلا  أن ػا مازالػت تحػت الجػدؿ لشػدة أسػباب من ػا، أف تدورها تال  التػدخ  الباػرى ثػـ ا
تخفػػ ض الوقػػت المطلػػوب فػػع عمل ػػة المراجشػػة نتيجػػة اسػػتخداـ أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع قػػد يتسػػاوى مػػع 
المرتػػب المطلػػوب مػػف الموظػػل الاػػا ـ باسػػتخداـ أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع فػػع عمل ػػة المراجشػػة، بامضػػافة 

ب المراجشػػة تإعػػادة توزيػػع سػػاعات عمل ػػة المراجشػػة فتػػدلا مػػف وضػػع التركيػػز علػػى التحليػػ  نتيجػػة ق ػػاـ مكاتػػ
استخداـ أدوات الذكاء الاصطناعع يتـ وضع ساعات أوثػر لفحػص المنػاطت ا وثػر خطػورة لتحسػيف عمل ػة 

ق اـ مكاتب المحاسبة والمراجشػة بالاعتمػاد  Munoko et al., (2020)المراجشة. فع حيف توصلت دراسة 
 ػة لشميػ  المراجشػة وتخفػ ض وقػت تػأخير على الذكاء الاصطناعع لتخف ض قرار إعػادة اصػدار الاػوا ـ المال

 Sherwood, Nagy, & Zimmermanحكػـ مراقػب الحسػابات، وفػى سػ اؽ متصػ ، أوضػحت دراسػة 
مشروفػػة علػػى سػػيت  المثػػاؿ ق ػػاـ تسػػاعد أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع فػػع اوتاػػاؼ المخػػاطر  يػػر ال (2020)
 باستخداـ أدوات الذكاء الاصطناعع موتااؼ الا ـ الااذة فع الفواتير.  Ernst and Youngمكتب 

أف أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع تحسػػف مػف أدوات مراقػػب الحسػػابات فػػع  ويخمددص الب حددث ممدد  سدد ى تلددر
اجشػػة بكفػػاءة وفاعل ػػة بصػػورة وقت ػػة فضػػلا أداء عمل ػػة المراجشػػة، ممػػا  سػػ ـ فػػع تطػػوير إجػػراءات عمل ػػة المر 

عػػػف تحليػػػ  كامػػػ  للت انػػػات لتايػػػ ـ التحريفػػػات والغػػػش فػػػع الاػػػوا ـ المال ػػػة، وعل ػػػت  حسػػػف مػػػف أحكػػػاـ مراقػػػب 
الحسابات وتولفة المراجشة بافتراض ثبات  الشوام  ا خرى، مما تدورها فػع الن ا ػة تحسػف مػف جػودة عمل ػة 

 المراجشة.
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 دور ح م مراقش الحس ب   ب  ن اسستمرارية: المفيوم  واىىماة والمحددا   6-2
 مفيوم التراض اسستمرارية  6-2-1

بصفة عامة أنت النظر للاركة على أن ا مستمرة فع نااط ا إلػى أجػ   تعريف التراض اسستمرارية مكف 
 يػر مسػمى مػػا لػـ يوجػػد مػا  اػػير إلػى عكػػس ذلػؾ، أي أنػت  فتػػرض اسػتمرار الاػػركة إلػى أجػػ   يػر محػػدد، 

أاػ ر مػف تػاريم تاػارير مراقػب الحسػابات أو سػنة  6وذلؾ فػع المسػتات  الاريػب والػذى عػادة مػا  كػوف بفتػرة 
زان ة حتى تحات أهداف ا وما تنيت  جلت، وذلؾ فع ظ  عدـ وجود أ ة أدلة تاير إلى إمكان ة مف تاريم المي

( وهػذا 2021واحتماؿ اف تاوـ الاركة تتخف ض نااط ا أو التصف ة سواء كانت إجبار أو اخت ارية  حسف، 
( أنت  اع على عاتت إدارة الاركة مس ول ة Agostini, 2018؛ 2020ما أودتت ك  مف دراسة  عتد الرح ـ، 

متطلبا أساس ا و شتتر مف مس ول ات امدارة لفترة عاـ مف تاريم نار التاػارير  تاي ـ الاستمرارية والذى أصب،
 المال ة.

( "الاسػػػػتمرارية" باػػػػأف مسػػػػ ول ات امدارة ومراقػػػػب 570ويتفػػػػت فػػػػع ذلػػػػؾ السػػػػ اؽ مش ػػػػار المراجشػػػػة رقػػػػـ  
حدد لمدى قدرة الحسابات باأف الاستمرارية، فاد أاار المش ار على متطلب واض، مف امدارة للا اـ تتاي ـ م

الاػػركة علػػى الاسػػػتمرار، وف مػػا يتشلػػت بمسػػػ ول ات مراقػػب الحسػػابات فإن ػػػا تتمثػػ  فػػع دراسػػػة مػػدى ملاءمػػػة 
تطتيت امدارة لافتراض الاستمرارية عند إعػداد الاػوا ـ المال ػة، وفػى حالػة وجػود أحػداث أو ظػروؼ قػد تػؤدى 

ى مراقب الحسابات أف  اوـ بمجموعة مػف إلى اؾ جوهرى فع مدى قدرة الاركة على الاستمرار، فيجب عل
إجراءات المراجشة امضاف ة لتحديد ما إذا كاف هناؾ تأوػد جػوهرى ف مػا يتشلػت بأحػداث أو ظػروؼ قػد تػؤدى 

 . (2020 منفردة أو مجتمشة إلى اؾ جوهرى فع مدى قدرة الاركة على الاستمرار  ماابر،

ـ مراقػب الحسػابات تإتػداء حكمػت الفنػع المحايػد فػع إلػى أف  اػو  وا سر التراض اسستمرارية لل المرا عة
مدى قدرة الاػركة علػى الاسػتمرار، وهػو الامػر الػذى اعتتػرص الشديػد مػف مراقتػع الحسػابات  يػر مناسػب نظػرا 

ويتطلػػػػب افتػػػػراض  .(M. A. Geiger et al., 2021)لظػػػػروؼ عػػػػدـ التأوػػػػد المح طػػػػة تػػػػذلؾ الافتػػػػراض 
الاستمرارية بأف ينظر مراقب الحسابات إلى الاركة على أن ا مستمرة فع النااط ما لـ توجد أدلة تاػير إلػى 
عكس ذلؾ، وهو ما يجشػ  افتػراض الاسػتمرارية مشلاػا علػى اػرط عػدـ وجػود أدلػة تاػير إلػى أف الاػركة لػف 

 & Chi & Shen, 2022; Shirata)تضػػطر أو تختػػار تصػػف ة ناػػاط ا فػػع المسػػتات  المنظػػور 
Sakagami, 2008). 

أف مف ػػوـ افتػػراض الاسػػتمرارية  شتتػػر الركيػػزة الاساسػػ ة للمبػػادىء المحاسػػت ة  ويخمددص الب حددث مم سدد ى
المتشارؼ علي ا و  شد متدأ ر  س ا فع إعداد الاوا ـ المال ة وتشتتر مس ول ة كػ  مػف إدارة الاػركة الحكػـ عػف 

راقػػب الحسػػابات الحكػػـ  الم نػػى علػػى مػػدى مػػدى اسػػتمرارية الاػػركة لشػػاـ قػػادـ علػػى ا قػػ ، فػػع حػػيف علػػى م
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ملا مػػة تطتيػػت امدارة لافتػػراض الاسػػتمرارية للاػػركة لمػػا لػػت مػػف تػػأثير هػػاـ علػػى قػػرارات أصػػحاب المصػػال، 
 واعماؿ الاركة بصفة عامة.

 أىماة ح م مراقش الحس ب   عن اسستمرارية 6-2-2
الحيو ػة وال امػة حيػث الحكػـ الخػاط  فػع  شتتر حكـ مراقب الحسابات عف استمرارية الاركة مف ا مور 

اسػتمرارية الاػركة يػؤدى إلػى الفاػ  فػع اوتاػاؼ افػلاس الاػركة ممػا يػؤدى إلػى خسػا ر ضػخمة لمسػتخدمع 
. وتاػير الدراسػات المحاسػت ة علػى سػتي  المثػاؿ أاػار (Chen, 2019) الاػوا ـ المال ػة وأصػحاب المصػال،

إلى أهم ة النتا   المترتبػة علػى حكػـ مراقػب الحسػابات  (Carson et al., 2013; Jan, 2021)ك  مف 
باأف الاستمرارية، فاذا أصدر حكـ مشدؿ باأف الاستمرارية وظلت الاركة باق ة لاحاا لمػدة عػاـ مػالع علػى 

ـ إرضػػاء إدارة الاػػركة عػػف مراقػػب الحسػػابات وان ػػاء الارتبػػاط بػػت، كمػػا أنػػت ا قػػ ، فاػػد يترتػػب علػػى ذلػػؾ عػػد
 شج  مف إفلاس الاركة، أما إذا اصػدر حكػـ  يػر مشػدؿ باػأف الاسػتمرارية لاػركة فػد أفلسػت لاحاػا خػلاؿ 
عاـ مالع على ا ق ، يترتب عل ت مااضاة مراقب الحسابات مف قت  أصحاب المصلحة والاضرار بسمشتت. 

ماػػارة أنػػت بػػالر ـ مػػف أهم ػػة هػػذص الفرضػػ ة إلا أنػػت لا  شنػػى اعتبارهػػا كأحػػد المسػػلمات، حيػػث يجػػب يجػػدر با
البحػػث أولا عػػف أ ػػة عوامػػ  أو مؤاػػرات تػػدؿ علػػى عػػػدـ قػػدرة الاػػركة علػػى الاسػػتمرار، فػػاذا لػػـ توجػػد تلػػػؾ 

 (. 2020المؤارات ف ستنت  اف الاركة قادرة على الاستمرار  ماابر،

ددة ملزاـ مراقب الحسابات باجراء مراجشة خص صا للتأود مف مدى قدرة الاركة علػى ولا توجد قواعد مح
الاسػػتمرار، ولون ػػا تطالبػػت تػػإجراءات إضػػاف ة فػػع حالػػة وجػػود اػػؾ أساسػػع فػػع قضػػ ة الاسػػتمرارية، ولػػذلؾ 
قػػدمت المشػػايير مؤاػػرات وظػػروؼ واحػػداث، إذا اجتمشػػت أو منفػػردة تػػؤدى إلػػى الاػػؾ فػػع قػػدرة الاػػركة علػػى 

لاسػػتمرار، وتاػػم  هػػذص المؤاػػرات كػػ  مػػف مؤاػػرات مال ػػة مثػػ  نسػػب الرسح ػػة والسػػيولة و يرهػػا، ومؤاػػرات ا
التاػػغي  مثػػ  فاػػداف الاػػركة  سػػواؽ ر  سػػ ة أو مػػورد ر  سػػع، أو اختناقػػات مسػػتمرة فػػع الانتػػاج، ومؤاػػرات 

د الاركة ذات تأثير أخرى وتتضمف عدـ إلتزاـ الاركة بسداد رأس الماؿ المطلوب، وجود دعاوى قضا  ة ض
 (.2018على حجـ نااط ا   محمد، 

أف حكػـ مراقػب الحسػابات يخضػع للحكػـ الاخصػى وعل ػت أف يبحػث عػػف سخمدص الب حدث مم سد ى تلدر 
أي أدلة تاير إلى عدـ الاستمرارية، وعدـ وجودص ل ذص ا دلة  ستنت  أف الاركة مستمرة فػع اعمال ػا، ولػذلؾ 

ضػاف ة تتضػمف تػرام  وأسػاليب مف الضػرورى ق ػاـ مراقػب  المحاسػب تتصػم ـ إجػراءات واختبػارات أساسػ ة وا 
حديثة للتنتؤ باستمرارية أو عدـ استمرارية الاركة مف خلاؿ الاعتمػاد علػى مػزي  مػف المؤاػرات سػواء مال ػة 

 أو  ير مال ة فضلا عف أدوات حديثة للذكاء الاصطناعع.
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 تمرارية ال ر ةمحددا  ح م مراقش الحس ب   ب  ن اس 6-2-3
مجموعػة مػف المؤاػرات التػع توػوف  ISA No 570مف المنظور الم نػع، تنػاوؿ المشػاير الػدولع المشػدؿ 

اػػكا جوهريػػا باػػأف الاسػػتمرارية، فاػػد تنػػاوؿ مجموعػػة مػػف المؤاػػرات  مال ػػة، تاػػغيل ة، أخػػرى( التػػع تشكػػس 
إلى انخفاض قدرت ا على الحصوؿ علػى ناص السيولة، وبالتالع عدـ الادرة على سداد التزامات ا، بامضافة 

تموي ، نظرا لانخفاض أدا  ػا، أي تشثػر الاػركة مال ػاد. ومػف المؤاػرات المال ػة: رأس المػاؿ الشامػ  السػالب، 
انخفػػػاض نسػػػبة التػػػػداوؿ السػػػريشة، صػػػافى التػػػػدفاات الناد ػػػة السػػػػالبة مػػػف ا ناػػػطة التاػػػػغيل ة، و يرهػػػا مػػػػف 

راقػػب الحسػػابات توجػػود اػػؾ جػػوهري باػػأف الاسػػتمرارية، فشل ػػت الا ػػاـ المؤاػػرات ا خػػرى، وعل ػػت اذا اعتاػػد م
بمجموعة إجراءات إضاف ة على الحصوؿ على مشلومات حوؿ الخطر المستاتل ة وتايػ ـ احتمال ػة تنفيػذ هػذص 
الخطر بفشال ة والا اـ تإجراءات إضاف ة للحصوؿ على أدلة مراجشة كاف ة لتأويد أو استبشاد الاػؾ الجػوهري 

(IAASB, 2015)  ،وعلى الر ـ مف الت انات المال ة تحسػف بصػورة مشنو ػة نتػا   التنتػؤ باسػتمرارية الاػركة
إلا  أن ػػػا بصػػػشوبة تتضػػػمف كافػػػة الت انػػػات المطلوبػػػة للتنتػػػؤ باسػػػتمرارية الاػػػركات، وعل ػػػت قامػػػت الشديػػػد مػػػف 

باسػتخداـ الت انػات الغيػر مال ػة، والت انػات  (Hajek, Olej, & Myskova, 2014)الدراسات السػاباة من ػا 
 & ,Mai, Tian, Lee)النص ة  ير الم  كلة مف التاارير المال ة وبصورة خاصة مػف قسػـ افصػاح امدارة 

Ma, 2019) . 

 ;Carson et al., 2013)فػع ذلػؾ السػ اؽ، لاػد قامػت الشديػد مػف الدراسػات من ػا علػى سػتي  المثػاؿ 
Koh & Low, 2004) ى تايػ ـ اسػتمرارية الاػركة، وقػد ركػزت علػى تحليػ  تإختبػار أدوات التػع تػؤثر علػ

ستخراج النسب المال ة تينما الجػزء الاخػر مػف الدراسػات اختتػر المؤاػرات  يػر  الشناصر فع الاوا ـ المال ة وا 
المال ػػػة، تتضػػػمف مؤاػػػرات السػػػوؽ، الخطػػػر الاسػػػتراتيج ة للمؤسسػػػة، مؤاػػػرات الاطػػػاع وه كػػػ  الملو ػػػة،  إلا 

الشديػػد مػف المشوقػػات نتيجػة الاعتمػػاد علػى المؤاػػرات المال ػة أو  يػػر المال ػة  من ػػا يواجػت مراقػػب الحسػابات 
درجػػة الػػتحفت التػػع تػػـ اعػػداد الاػػوا ـ المال ػػة علي ػػا، أسػػلوب امدارة فػػع اعػػداد الاػػوا ـ المال ػػة مػػف اجػػ  إدارة 

 ة  خرى.ا رساح، وأخيرا اختلاؼ درجة التأثير للشوام  المؤثرة على استمرارية الاركة مف ارك

على الت انات المال ة مف عمل ة المراجشػة لتاػخ ص الحالػة المال ػة للاػركة  اعتمد مراقش الحس ب  وعل ت 
وتايػػ ـ اسػػتمرارية الاػػركة عػػادة  اػػوـ مراقػػب الحسػػابات بالاعتمػػاد علػػى المتغيػػرات المال ػػة و يػػر المال ػػة فػػع 

لمراقب الحسابات معطاء حكـ استمرارية الاػركة انااء نماذج للتنتؤ باستمرارية الاركة، والذى  شتتر مرجع 
(Vasquez, 2021; Yeh et al., 2014) يػػد مػػف ا خطػػاء فػػع التنتػػؤ والحكػػـ عػػف ، إلا نتيجػػة الشد

اف اعتمػػػػػػاد مراقػػػػػػب الحسػػػػػػابات علػػػػػػى خوارزم ػػػػػػات الػػػػػػذكاء  Tsao (2021)الاسػػػػػػتمرارية أوضػػػػػػحت دراسػػػػػػة 
الاصػػػطناعع أوثػػػر دقػػػة وكفػػػاءة مػػػف الحكػػػـ الباػػػرى فػػػع اصػػػدار حكػػػـ باػػػاف اسػػػتمرارية الاػػػركة. وفػػػى ذلػػػؾ 
السػػ اؽ، اعتمػػد الاسػػتخداـ ا ولػػى   دوات الػػذكاء الاصػػطناعع فػػع تايػػ ـ اسػػتمرارية  الاػػركة فػػع الشديػػد مػػف 
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علػى الت انػات  (Rudra Kumar & Kumar Gunjan, 2020; Sun & Li, 2008)الدراسػات من ػا 
المال ة الم  كلة مث  نسب الرسح ة، نسب النمو ونسػب المديون ػة بامضػافة إلػى اناػاء نمػاذج تشلػـ إحصػا  ة 

لاعتمػػػاد علػػػػى الاػػػبكات الشصػػػػت ة مثػػػ  الانحػػػدار اللوجسػػػػتع، والتػػػى تطػػػورت إلػػػػى نمػػػاذج الػػػػتشلـ المراقبػػػة با
، علػى الػر ـ مػف تحايػت نتػا   تنتػؤ لاسػتمرارية (Chi & Shen, 2022)الاصػطناع ة وتان ػة الػدعـ ا لػع 

الاػػػركة جيػػػدة بػػػأدوات الػػػذكاء الاصػػػطناعع منفػػػردا  إلا  أف سػػػشت الشديػػػد مػػػف الدراسػػػات إلػػػى إناػػػاء نمػػػاذج 
صطناعع للوصوؿ إلى نتا   دقة أعلى تتضمف تان ات التشلـ  يػر مختلطة مف أدوات مختلفة مف الذكاء الا

 .(Fieberg, Hesse, Loy, & Metko, 2022)المراقب والجينات الوراث ة  

بػػالر ـ مػػف أف الػػذكاء الاصػػطناعع يػػتـ اسػػتخدامت بصػػورة قو ػػة فػػع  سخمددص الب حددث مم سدد ى تلددر أنددو 
مجػػالات أخػػرى، إلا أف تطت ا ػػا فػػع المراجشػػة  شتتػػر فػػع مرحلػػة التدا ػػة ويرجػػع ذلػػؾ إلػػى أف مجػػاؿ المراجشػػة 

والتػػع لػػـ تػػدرج كػػاملا فػػع اسػػتخدامات ماارنػػة بالمجػػالات ا خػػرى خاضػػع إلػػى قواعػػد وقػػوانييف صػػارمة وقو ػػة 
، وبالتػػػػالع فػػػػإف اسػػػػتخداـ أنظمػػػػة الػػػػذكاء (Issa, Sun, & Vasarhelyi, 2016)الػػػػذكاء الاصػػػػطناعع 

الاصطناعع فع المراجشػة لا  كتفػى فاػر تتحايػت الفاعل ػة والوفػاءة لشمل ػة المراجشػة ولوػف يجػب أف تتمااػى 
 .(Munoko et al., 2020) مع كافة الاوانيف والاواعد المطلوبة مف المارعيف

تحمسل العاقة  سن استخدام أدوا  الئ  ء اسلطن عل و ودة ح م مراقدش الحسد ب    6-3
 ب  ن اسستمرارية

اعتمدت مشظـ الدراسات الساباة على أساليب التحليػ  امحصػا  ة التاليد ػة مثػ  التحليػ  الشػاملع، تحليػ  
التحلي  التمييزي والتحلي  الشناودى مػف اجػ  اصػدار أحكػاـ مراقػب الحسػابات باػأف الاسػتمرارية، الانحدار، 

 ,Chen)إلا أنػت يوجػد الشديػد مػف الايػود والثغػرات فػع عمل ػة البحػث والحكػـ ممػا يزيػد مػف احتمال ػة الخطػأ 
2019; Goo et al., 2016; Jan, 2021) حيث تؤدى النماذج امحصا  ة التاليد ػة إلػى خطػا التاػدير ،

فػػع اسػػتمرارية الاػػركة وبالتػػالع حكػػػـ خػػاط  لمراقػػب الحسػػابات عػػف اسػػػتمرارية الاػػركة والتػػع تػػدورها تػػػؤثر 
بصػػػورة عكسػػػ ة علػػػى اسػػػتدامة ونمػػػو الاػػػركة وتطػػػوير الاػػػركة وقػػػرارات المسػػػتثمريف وعل ػػػت فػػػاف عػػػدد مػػػف 

  مػف أوضػحت اف كػ(Chen, 2019; Jan, 2021; Salehi & Fard, 2013)ة من ػا الدراسػات السػابا
خوارزم ات الػتشلـ ا لػع والػتشلـ الشميػت، أوثػر دقػة وصػلابة ماارنػة با سػاليب التاليد ػة امحصػا  ة لتحا ا ػا 
نتػػػا   دقػػػة اعلػػػى ونسػػػبة خطػػػأ اقػػػ ، نتيجػػػة لمسػػػاوي النمػػػاذج امحصػػػا  ة التاليد ػػػة فػػػع اصػػػدار تنتػػػؤ خػػػاص 

ار حكػػـ خػػاص باسػػتمرارية الاػػركة، باسػػتمرارية الاػػركة، اتج ػػت الشديػػد مػػف الدراسػػات مناػػاء نمػػاذج مصػػد
الاعتمػاد علػػى تان ػػات التنايػػب عػػف الت انػػات، والػذكاء الاصػػطناعع، والتػػع تضػػمف اػػجرة الاػػرارات، الاػػبكات 



     عصام حمدي مصطفى أميند/      
 أثر اعتماد مراقب الحسابات على نموذج هجين من أدوات الذكاء الاصطناعي ........

 

  
 

 
 

  016  

 

  الشصػت ة الاصػطناع ة، تان ػة الػدعـ ا لػع، والػذى يػتـ اسػتخدام ـ بكثػرة فػع الشديػد مػف المجػالات ا خػرى 
 (.2019  اتوالخير،

تمدت الشديد مف الدراسات على استخداـ الابكات الشصت ة الاصطناع ة فع التنتػؤ على سيت  المثاؿ، اع
 ,Derks, de Swart, van Batenburg, Wagenmakers, & Wetzels)تإسػتمرارية الاػركات 

2021; Goo et al., 2016; Salehi & Fard, 2013)  تينمػا عػدد مػف الدراسػات ا خػرى اعتمػد علػى
، ودراسػات أخػرى اعتمػدت علػى تان ػة (Chi & Shen, 2022; Goo et al., 2016)اػجرة الاػرارات 

وأخرى باستخداـ  Baysen Beliefe Network (BBNs) (Salehi & Fard, 2013)ابكة مشتاد بايزف 
-Leitner. فػػػػػع ذلػػػػػؾ السػػػػػ اؽ، أوضػػػػػحت دراسػػػػػة (Fernández et al., 2018)الػػػػػدعـ ا لػػػػػع تان ػػػػػة 

Hanetseder et al., (2021)  أنت مف اهداؼ استخداـ الذكاء الاصطناعع فع م نة المحاسبة والمراجشة
يػد آل ة، فضلا عػف أف الشدمل ات المال ة على النظاـ بصورة جش  الشمل ات الروتين ة مف ضمن ا تسجي  الش

مف المحاستيف ومراقتى  الحسابات  ستخدموف الشديد مف الملفػات وا وراؽ لتحليػ  ت انػات الاػركة والتػع تػتـ 
باستخداـ أدوات ذكاء الاعمػاؿ التػع تسػتط ع اجػراء عمل ػات التحليػ  وتصػدير الت انػات بسػ ولة، وسنػاء عل ػت 

كاء الاصطناعع علػى سػتي  المثػاؿ، اػركة فاد تاوـ اركات المراجشة كتيرة الحجـ بالاعتماد على أدوات الذ
Ernst and Young   تشتمػد علػى ترنػامCanvas  ليتػ ، التواصػ  تػيف الشمػلاء ومراقتػى  الحسػابات مػف

 Cash.aiتشتمػػد علػػى ترنػػام   PwCخػػلاؿ أدوات ال ػػة تتػػ ، تشػػديل ا وفاػػا لر بػػات الشميػػ ، فػػع حػػيف اػػركة 
ـ ا لػػع مجػػراء المراجشػػة علػػى الشمل ػػات التػػع تػػتـ تواسػػطة بالاعتمػػاد علػػى أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع والػػتشل

الػػذى  سػػػتخدـ الػػذكاء الاصػػػطناعع  Claraتشتمػػػد علػػى ترنػػػام   KPMGالاػػركات المال ػػة ، وأ ضػػػا اػػركة 
 ,.Abdulameer et al)أ ضػا فػع الا ػاـ بالمراجشػة الذك ػة مػف خػلاؿ تحليػ  الت انػات واوتاػاؼ التحريفػات

2022). 

نموذج مخػتلر مػف اػجرة الاػرارات  Chye Koh & Kee Low (2004)فى نفس الس اؽ، قامت دراسة 
CART  واجرة الارارات مف نوعCHAID ة الاصطناع ة للتنتؤ بحكػـ اسػتمرارية الاػركة، والابكات الشصت 

ووجدت الدراسة اف أفض  نموذج للدم  كاف الابكات الشصت ة الاصطناع ة مع اجرة الانحدار والتصػنيل 
CART-NN  وقػػد اختتػػرت دراسػػة 96.77تنسػػبة %Saif et al., (2012)  نمػػوذج اسػػتخراج متغيػػرات

دراسػػة و اػػجرة الاػػرارات وتوصػػلت ال svmللتنتػػؤ بحكػػـ مراقػػب الحسػػابات بالاعتمػػاد علػػى تان ػػة الػػدعـ ا لػػع 
إلػػى أهم ػػة اسػػتخداـ النسػػبة الجاريػػة والنسػػبة السػػريشة للتنتػػؤ بسػػيولة الاػػركة، فػػع حػػيف الاعتمػػاد علػػى نسػػبة  

لر تػيف تإناػاء نمػوذج مخػت Yeh et al., (2014)السػيولة للمركػز المػالع للاػركة. فػع حػيف قامػت دراسػة 
للتنتؤ بحكػـ مراقػب الحسػابات  Rough set theoryو نظرية  Random Forestاجرة الغابات الشاوا ع

 %.96.10باأف الاستمرارية، ووجدت الدراسة مشدؿ نسبة الدقة فع التنتؤ 
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تتاليػػ  متغيػػرات نمػػوذج التنتػػؤ بحكػػـ مراقػػب  Goo et al., (2016)فػػع نفػػس السػػ اؽ، قامػػت دراسػػة 
الحسابات باأف استمرارية لاػركة، مػع الػدم  مػع أدوات الػذكاء الاصػطناعع ا خػرى لزيػادة دقػة التنتػؤ مثػ  

. وتوصػلت SVMوتان ػة الػدعـ ا لػع  CARTالابكات الشصت ة الاصػطناع ة، اػجرة الانحػدار والتصػنيل 
% والػذى تتفػوؽ 89.79 حات نسػبة تنتػؤ  LASSOمع الدم  مع أداة  الدراسة اف نموذج تان ة الدعـ ا لع

باسػتخداـ أدوات الػتشلـ ا لػع  تان ػة  Barboza et al., (2017)علػى بػاقع النمػاذج. وقػد قامػت دراسػة 
كات الشصػػػت ة الاصػػػطناع ة، خوارزم ػػػػة الغابػػػات الشاػػػوا  ة( للتنتػػػػؤ باسػػػتمرارية الاػػػػركة الػػػدعـ ا لػػػع، الاػػػػب

وماارنػػة اداءهػػا مػػع نتػػا   الانحػػدار اللوجسػػتع والتحليػػ  التميػػزي، وتوصػػلت الدراسػػة إلػػى تفػػوؽ أدوات الػػتشلـ 
ة الغابػات الشاػوا  ة % مف الدقة ماارنة بالنماذج التاليد ػة، وقػد تفػوؽ نمػوذج خوارزم ػ10ا لع تزيادة تاريبا 

%. فػع حػيف قامػت 50% والتحلي  التمييزي تدقػة 69% على الانحدار اللوجستع تنسبة دقة 87تنسبة دقة 
عتمػاد علػػى نمػوذج جديػد للتنتػؤ باسػػتمرارية الاػركة لشػيف مػػف الفنػادؽ بالا Gepp et al., (2018)دراسػة 

وهػى خوارزم ػة فشالػة  Boostingمػف خوارزم ػة  Ada Boostطػرؽ اخت ػار المتغيػرات بالاعتمػاد علػى أداة 
لتحسػػيف نتػػا   الخورزم ػػات التشل م ػػة مثػػ  الاػػبكات الشصػػت ة وذلػػؾ للحصػػوؿ علػػى ق مػػة خطػػأ أصػػغرية فػػع 

% فػع 100ع الدراسػة إلػى ماكلة التنتؤ ومشدلات خطا أق  فع مااو  التصنيل وقد وصلت نسبة الدقة فػ
مػف  Tang, Li, Tan, & Shi (2020)نسػبة مال ػة و يػر مال ػة. تشتتػر دراسػة  12التنتػؤ بالاعتمػاد علػى 

اارنة تنتػؤات لشػدد مػف السػنوات باسػتخداـ عػدد كتيػر مػف أدوات الػذكاء ضمف الدراسات النادرة التع قامت بم
الاصطناعع المختلفة فع التنتؤ با داء المستاتلع لاستمرارية الاركة  تدا ة مػف الانحػدار اللوجسػتع البسػ ر 
إلػػػى تان ػػػة الػػػػدعـ ا لػػػع إلػػػػى الاػػػبكات الشصػػػػت ة الاصػػػطناع ة الشم اػػػػة بػػػالتركيز علػػػػى التػػػداخ  والتلاعػػػػب 

لمتغيرات وأنواع الت انات وفترة التنتؤ، وأودت الدراسة على أهم ة الاعتماد على  التشلـ الشميت والتع تظ ر با
 أهميتت فع مشالجة الت انات الم  كلة و ير الم  كلة على التوالع.

 2019-2002باختبار عينة مف الاركات مػف Jan (2021) وبالنظر إلى التشلـ الشميت، قامت دراسة 
والتع قامت تدم  ك  مف الابكات الشصػت ة الاصػطناع ة الشم اػة، الاػبكة الشصػت ة الاصػطناع ة الراجشػة، 

مناػاء نمػوذج للتنتػؤ بحكػـ مراقػب الحسػابات باػأف اسػتمرارية الاػركات.  CARTرة التحلي  والانحػدار واج
% ماارنػػة تبػػاقع ا دوات. ومػػف منظػػور اخػػر 95.28تنسػػبة دقػػة  CARTوتوصػػلت الدراسػػة إلػػى تفػػوؽ أداة 

للتنتػؤ باسػتمرارية  Gradient boosting methodتتطتيػت أداة  Fukas et al., (2021)قامػت دراسػة 
الاػػركات، وتوصػػلت الدراسػػة اف اسػػتخداـ ا داة مزالػػة الاػػ ـ الاػػاذة مػػف عينػػة التػػدريب فػػع الاػػركات،  سػػاعد 

باسػتخداـ  Chi & Chu (2021)اسػة على زيػادة التنتػؤ الصػح ، باسػتمرارية الاػركات. فػع حػيف، قامػت در 
وخوارزم ػة توابػة  (LSTM) قصػيرة المػدى-خوارزم ات التشلـ الشميػت والتػع تضػمف خوارزم ػة الػذاورة طويلػة

والتع تشتتر احد أنواع الابكات الشصت ة الاصطناع ة   Gated Recurrent Unit (GRU)الوحدة المتوررة 
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للػػػتشلـ والتػػػدريب مػػػف اجػػػ  اناػػػاء نمػػػوذج تنتػػػؤ عػػػالع الدقػػػة باسػػػتمرارية الاػػػركة، بالاعتمػػػاد علػػػى عينػػػة مػػػف 
متغيػرات  يػر مال ػة، وتوصػػلت  4متغيػر مػف ضػػمن ا  20والتػػع تضػمف  2019-2004الاػركات مػف عػاـ 

% 94.23 %  و96.15لػػػدي ا أداء مرتفػػػع تنسػػػبة دقػػػة تنتػػػؤ  GRUو   LSTMالدراسػػػة اف كػػػ  مػػػف نمػػػاذج 
 على التوالع.

تتطوير نظاـ متخاذ حكـ مراقب الحسابات لاوتااؼ ضػشل فػع  Nasir et al., (2021)قامت دراسة 
ه كػػ  الرقابػػة الػػداخلى، وقػػد تػػـ اسػػتخداـ الجينػػات الوراث ػػة لاخت ػػار اهػػـ  المتغيػػرات المسػػتخدمة والتػػع اثتتػػت 

 Albawwat et al., (2021)على النا ض، فاد ااارت دراسة  كفا ة أوثر مف ا دوات ا خرى المستخدمة.
تشتتػػر خطػػوة إلػػى الػػوراء  ف  علػػى الػػر ـ مػػف اميجات ػػات التػػع تحػػدث ا أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع إلا  أن ػػا

الشديػد مػف مراقتػػى  الحسػابات سػػ كوف مػف الصػشب علػػي ـ التويػل مػػع هػذص التونولوج ػا الحػػديث، ممػا يبطػػ  
 ,.Verhoeven et alمف أداء م ام ـ باك  كتير، مما يخفض مف جودة عمل ة المراجشػة. قامػت دراسػة 

وتوصػلت  Gradient boostingتجش  عمل ة تاي ـ استمرارية الاركة تػتـ أل ػا تواسػطة خوارزم ػة  (2022)
 Yang & Nazareth%. فػػع حػػيف قامػػت دراسػػة 96.79% تينمػػا اػػجرة الاػػرارات 97.45لنسػػبة دقػػة 
د اهػـ المتغيػرات التػع  مكػف اسػتخدام ا باستخداـ نموذج هجػيف مػف الجينػات الوراث ػة ت ػدؼ تحديػ  (2022)

لمراقػب الحسػابات فػػع تايػ ـ اسػػتمرارية الاػركة وتان ػػة الػدعـ ا لػع للتنتػػؤ بالاسػتمرارية  وقػػد نجحػت الجينػػات 
% والتػػع 98.6متغيػػر تنسػػبة دقػػة35متغيػػرات مػف مجموعػػة تضػػمنت  8الوراث ػة فػػع تخفػػ ض المتغيػػرات إلػػى 

  خرى المستخدمة.حاات نتا   أفض  مف كافة التان ات ا

تػدم  أدوات الػذكاء الاصػطناعع مػع تان ػات الػتشلـ ا لػع،  Chi & Shen (2022)وقػد هػدفت دراسػة 
مف خلاؿ مرحلتيف، المرحلة ا ولى، تتضمف عدد مف المتغيرات ال امة تـ اخت ارها باستخداـ اجرة الارارات 

 Chi-Squaredوتان ة الاوتااؼ ا لع للتداخ   CARTالارارات المتن ة على الانحدار والتصنيل واجرة 
automatic   interaction detector (CHAID) تينما المرحلة الثان ة، تتضمف نماذج التصنيل بالاعتماد ،

للتنتػػؤ بػػالتطتيت  C5.0علػػى أداة الاػػبكات الشصػػت ة الاصػػطناع ة، تان ػػة الػػدعـ ا لػػع واػػجرة الاػػرارات نػػوع 
-CHAIDوتوصػلت الدراسػة إلػى نمػوذج  .2019-2000على عينة مف الاركات التايوان ة فػع الفتػرة مػف 

C5.0   ثػػػـ نمػػػوذج 95.65حصػػػ  علػػػى اعلػػػى دقػػػة تنتػػػؤ مػػػالع للاسػػػتمرارية الاػػػركات تدقػػػة )%CART-
C5.0   92.77تدقة .)% 

باسػػػػتخداـ عػػػػدد مػػػػف أدوات الػػػػذكاء الاصػػػػطناعع والتػػػػع تضػػػػمف اػػػػجرة  Awad (2022)قامػػػػت دراسػػػػة 
وخوارزم ة الابكات الشصػت ة  Intrusion Detection (ID3) الارارات، وخوارزم ة الوال السريع للدخلاء

 13نػات فػع البحػث فػع ت ا Radom forestوخوارزم ػة الغابػات الشاػوا  ة  Naïve Bayesالاصػطناع ة 
تنػػؾ تجػػػاري لاخت ػػار النسػػػب المال ػػػة التػػع  مكػػػف الاعتمػػاد علي ػػػا فػػػع التنتػػؤ باسػػػتمرارية التنػػؾ لحكػػػـ مراقػػػب 
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% صػػح حة. وقػػد 100حااػػت نسػػبة تنتػػؤ  ID3الحسػػابات. وتوصػػلت الدراسػػة اف اػػجرة الاػػرارات وخوارزم ػػة 
نمػوذج للػذكاء الاصػطناعع لاجػراء المراجشػة الذك ػة للمؤسسػة ككػ  ت ػدؼ  Ding (2022)صػممت دراسػة 

إدارة مصروفات وارساح الاػركة بصػورة وقت ػة وصػح حة، وذلػؾ مػف خػلاؿ عػدة مراحػ  أولا مشالجػة الت انػات 
الخاصػػػة بالمراجشػػػة مػػػف خػػػلاؿ خوارزم ػػػة اػػػبكات الشصػػػت ة الدينام ك ػػػة كنػػػوع مػػػف الػػػتشلـ الشميػػػت للاػػػبكات 

لتحليػػ  دقػػة التصػػنيل لشمل ػػة المراجشػػة،  LSTMقصػػيرة المػػدى -ـ اجػػراء نمػػوذج الػػذاورة طويلػػةالشصػػت ة، ثػػ
وفى الن ا ة تػـ اسػتخداـ الجينػات الوراث ػة لاعطػاء وزف نسػتى لنيرونػات الاػبكات الشصػت ة الشم اػة ووصػلت 

 %.81.6% ماارنة باستخداـ تان ة الدعـ ا لع منفردا تنسبة 93.6مشدؿ دقة التنتؤ 

إمكان ة استخداـ أدوات الذكاء الاصطناعع للشديد مف ا هػداؼ سخمص الب حث تلر ء على ما ستت، وسنا
لمسػػاعدة مراقػػب الحسػػابات فػػع التنتػػؤ باسػػتمرارية الاػػركات، حيػػث  مكػػف اسػػتخدام ا كمرحلػػة أول ػػة لاخت ػػار 

 Nasir et al., 2021; Salehi)متغيرات النموذج التع يتـ الاعتماد علي ا فع التنتؤ كمػا هػو الحػاؿ فػع 
& Fard, 2013) فػع حػيف،  مكػف الاعتمػاد علػى أدوات الػذكاء الاصػطناعع فػع مرحلػة التنتػؤ فاػر مػع ،

 ,Awad, 2022; Chi & Chu)بااء المتغيرات المستخدمة لمراقب الحسابات كما هع كما هو الحاؿ فع 
، علػى الجانػػب الاخػػر،  مكػف الػػدم  تػػيف المػرحلتيف لتوػػويف نمػػوذج مختلػل  اػػوـ باخت ػػار المتغيػػرات (2021

ال امػػػػػػػة فػػػػػػػع تايػػػػػػػ ـ اسػػػػػػػتمرارية الاػػػػػػػركة ثػػػػػػػـ رفػػػػػػػع مشػػػػػػػدؿ التنتػػػػػػػؤ بالاعتمػػػػػػػاد علػػػػػػػى أدوات أخػػػػػػػرى للػػػػػػػذكاء 
، وتشتتػر هػذص مػف اهػـ تطػورات  (Barboza et al., 2017; Ding, 2022; Jan, 2021)الاصػطناعع

تػوفير الوقػػت  الػذكاء الاصػطناعع للحصػوؿ علػى أفضػ  نسػبة تنتػؤ باقػ  عػدد مػف المتغيػرات ممػا  سػ ـ فػع
مف تجم ع ت انات وتحلي  والحصوؿ على نتػا   أسػرع وأعلػى دقػة. و مكػف أ ضػا الوصػوؿ، إلػى مرحلػة أبشػد 
مػػف النمػػاذج ال جينػػة وهػػع الاعتمػػاد علػػى الػػتشلـ الشميػػت مػػع النمػػاذج ال جينػػة والتػػع تصػػ  إلػػى أبشػػد الحػػدود 

 الممكنة مف التشلـ مف الت انات بأق  المتغيرات المستخدمة .

أهم ػػة اعتمػاد مراقػػب الحسػابات علػى أدوات الػػذكاء الاصػطناعع فػػع إصػدار حكػػـ  وأخسدرا  سددر  الب حدث 
م نػػػى علػػػى مػػػدى ملا مػػػة تطتيػػػت امدارة لافتػػػراض الاسػػػتمرارية مػػػف خػػػلاؿ تحسػػػيف حكػػػـ مراقػػػب الحسػػػابات 

وسنػاء  ل ػة المراجشػةبالتنتؤ باستمرارية الاػركة ممػا يزيػد جػودة عمل ػة المراجشػة مػع ثبػات الشوامػ  ا خػرى لشم
 على ماستت،  مكف ااتااؽ فرض البحث التالى:

 لرض البحث
يػػؤثر اعتمػػاد مراقػػب الحسػػابات علػػى النمػػوذج ال جػػيف مػػف أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع مشنو ػػاد علػػى جػػودص 

 حكمت باأف استمرارية الاركات المايدة بالتورصة المصرية ماارنة تإعتمادص على ا ساليب التاليد ة.
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  H1aالفرض الفرعر اسول
يؤثر اعتماد مراقب الحسابات على خوارزم ة البحث التطويري مشنو اد علػى جػودص حكمػت باػأف اسػتمرارية 

 الاركات المايدة بالتورصة المصرية ماارنة تإعتمادص على ا ساليب التاليد ة.

 H1bالفرض الفرعر ال  نل
لاصػػطناعع  الغابػػات الشاػػوا  ة، تان ػػة الػػدعـ ا لػػى، يػػؤثر اعتمػػاد مراقػػب الحسػػابات علػػى أدوات الػػذكاء ا

الابكات الشصت ة الاصطناع ة، الجار ا قرب( مشنو ػاد علػى جػودص حكمػت باػأف اسػتمرارية الاػركات المايػدة 
 بالتورصة المصرية ماارنة تإعتمادص على ا ساليب التاليد ة.

 مني اة البحث 6-4
ولامد  سمدر اعدرض الب حدث ومػف ثػـ اختبػار فروضػت، سػيتـ الا ػاـ تدراسػة تطت ا ػة. تحقاق  ليدف البحث  

جػػػراءات لكدددل مدددن ، أهػػػداؼ الدراسػػػة، مجتمػػػع وعينػػػة الدراسػػػة، توصػػػيل وق ػػػاس متغيػػػرات الدراسػػػة، أدوات وا 
 وئلك عمر النحو الت لل: الدراسة، أدوات التحلي  امحصا ع، وأخيراد نتا   الدراسة التطت ا ة.

 داف الدراسة التط اقاةأى 6-4-1
اعتمػاد مراقػػب الحسػابات علػػى  تسػت دؼ الدراسػة التطت ا ػػة اختبػار فػػرض البحػث، للتحاػػت مػف مػدى تػػأثير

على تحسيف جودة حكمت باأف الاستمرارية للاػركات المصػرية  الاصطناععنموذج هجيف مف أدوات الذكاء 
 (2021حسيف،؛ 2020؛ ماابر،2020على،(المايدة بالتورصة ق اسا على  

 م تمع وعسنة الدراسة 6-4-2 
وذلػؾ خػلاؿ الفتػرة  ،يتووف مجتمع الدراسة مف كافة الاركات المدرجة فػع سػوؽ ا وراؽ المال ػة المصػرية

اػػػركة وتػػػـ اخت ػػػار عينػػػة تحكم ػػػة مػػػف هػػػذص الاػػػركات  200( وقػػػد تلػػػ  عػػػدد هػػػذص الاػػػركات 2018-2021 
 روعع في ا الاتع: 

 نظػػػػراد لطت شت ػػػػا  ،والاػػػػركات الشاملػػػػة فػػػػع مجػػػػاؿ الاوراؽ المال ػػػػة ،واػػػػركات التػػػػاميف ،اسػػػػتبشاد التنػػػػوؾ
 الخاصة. 

 وأف تاوـ تنار قوا م ا بالجن ة المصري. ،اخت ار الاركات التع توفر ت انات الدراسة 

ماػػاهدة( علػػى  461( اػػركة، بحجػػـ ماػػاهدات  121وسػػذلؾ تلػػ  عػػدد اػػركات الشينػػة محػػ  الدراسػػة  
 (.2021-2018مدار الفترة  
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 نموئى البحث وتولسف وقا س متغسرا  الدراسة 6-4-3
 ف ما يلى نموذج البحث، وتوصيل وق اس المتغيرات:

 نموئى البحث -
متغسدرا  مسدتقا   مدن متغسدرا  م لادة  24يتض، مف تتبع فروض البحث، أف متغيػرات الدراسػة تضػمنت: 

بح ددم مراقددش الحسدد ب   ب دد ن اسسددتمرارية وام ددن وغسددر م لاددة ل ندد ء النمددوئى الم دددمر  اىولددر( لمتن دد  
، (  ومتغسددرا  ت بعدد    وىددو ح ددم مراقددش الحسدد ب   ب دد ن اسددتمرارية ال ددر ة1توضدداحيم لددل ال دددول رقددم  

 ( كما يلى:2و ظ ر نموذج البحث تبشا لذلؾ فع الاك  رقـ  

   
 

 : نموئى البحث2  ل 

 تولسف وقا س متغسرا  الدراسة
 :ح م مراقش الحس ب   ب  ن استمرارية ال ر   (   المتغسر الت بع - أ

للحكػػـ علػػى الحالػػة المال ػػة  Z-Scoreتػػـ ق ػػاس المتغيػػر مػػف خػػلاؿ تطػػاتت كػػ  مػػف نتػػا   نمػػوذج ألتمػػاف 
؛ 2020للاػػػػركة وحكػػػػـ مراقػػػػب الحسػػػػابات باػػػػأف الاسػػػػتمرارية ق اسػػػػا علػػػػى الدراسػػػػات السػػػػاباة  مثػػػػ : علػػػػى،

( عنػػد دقػػة الػػرأي باػػأف الاسػػتمرارية، 1( تاػػاس بمتغيػػر ثنػػا ى  أخػػذ الا مػػة  2021؛ حسػػيف،2020ماػػابر،
 لتال ة:و أخذ الا مة  صفر(  ير ذلؾ، حيث يتطلب الا اس الخطوات ا
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يتـ تحديد الحالة المال ة لمااهدات الشينة، إما إسػتارار مػالى أو تشثػر مػالى، وذلػؾ مػف خػلاؿ الاعتمػاد  (1 
علػػى نمػػوذج ألتمػػاف كنمػػوذج للتنتػػؤ بػػالتشثر المػػالى، ويتوػػوف النمػػوذج مػػف مجموعػػة مػػف ا وزاف النسػػت ة 

 ة النست ة للمؤار ، ويتمثػ  لمجموعة مف المؤارات، يختلل ك  وزف نستى عف ا خر باختلاؼ ا هم
 (Altman, 1968)النموذج فع المشادلة الات ة 

Z= 1.2   + 1.4   + 3.3    + 0.6    +0.999    …….(1) 

 حيث اف

 = رأس الماؿ الشام  / إجمالع ا صوؿ     

 = ا رساح المحتجزة / إجمالع ا صوؿ     

 = صافى الرس، التاغيلع قت  الفوا د والضرا ب   / إجمالع ا صوؿ     

 = الا مة السوق ة لحاوؽ الملو ة / إجمالع الديوف      

 = صافى المت شات  / إجمالع ا صوؿ     

 المشادلة الساباة إلى ثلاثة أقساـ: وقد قسـ ألتماف نتيجة

 .1.81أق  مف  Zإذا كانت نتيجة النموذج  المنطقة الحمراء  تع ر م لر(: .أ 

ولتحديػػػد  2.99إلػػى  1.81مػػػف  Zإذا كانػػت نتيجػػػة النمػػوذج  المنطقددة الرم دادددة  غسدددر محدددد م لاددد (: .ب 
ودراسػة   Indrawaty & Wardayati (2016)الوضػع المػالى لاػ ـ هػذص المنطاػة قػاـ كػ  مػف دراسػة 

( تتاسػػ ـ ق مػػة الماػػاهدة التػػع تاػػع تتلػػؾ المنطاػػة إلػػى مجمػػوعتيف همػػا:إذا كانػػت نتيجػػة 2020  علػػى،
، تصنل المااهدة على أن ا محتملة التشثر المالى، وتضػـ إلػى 2.7إلى اق  مف 1.81مف  Zالنموذج 

ذا كانػػت نتيجػة النمػػوذج  ، تصػنل الماػػاهدة علػػى أف لػػدي ا 2.99إلػػى  2.7مػػف  Zالمنطاػة الحمػػراء. وا 
 ؤار  ير جوهرى للتشثر المالى  تضـ المنطاة الخضراء(.م

 .2.99أوتر مف  Zإذا كانت نتيجة النموذج المنطقة الخضراء  استقرار م لر(:  .ج 

، مػف خػلاؿ تحليػ  المحتػوى لتاريػر لتاريػر مراقػب ستم تحدسد ح م مراقدش الحسد ب   ب د ن اسسدتمرارية (2 
(، أو 700مرارية وفت مش ار المراجشة الػدولى رقػـ  الحسابات، سواء كاف حكماد  ير مشدلا باأف الاست

 (. 2020(  على،706(،  705حكماد مشدلاد باأف الاستمرارية وفت مش ار المراجشة الدولى رقـ  

( فػػػع حالػػػة إصػػػدار مراقػػػب 1وهػػػو متغيػػػر ثنػػػا ى  أخػػػذ الا مػػػة   قاددد س دقدددة الدددرأ  ب ددد ن اسسدددتمرارية (3 
مال ػػػة للماػػػاهدة اسػػػتارار مػػػالى و/أو لػػػدي ا مؤاػػػر  يػػػر الحسػػػابات تاريػػػر بحكػػػـ  يػػػر مشػػػدؿ والحالػػػة ال
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صػػدار تاريػػر بحكػػـ مشػػدؿ والحالػػة المال ػػة للماػػاهدة تشثػػر مػػالى و/أو احتمػػاؿ  جػػوهرى للتشثػػر المػػالى، وا 
تشثػػر مػػالى. و أخػػذ الا مػػة  صػػفر( عنػػد عػػدـ دقػػة الحكػػـ باػػأف الاسػػتمرارية، وذلػػؾ فػػع حػػالتى: إصػػدار 

صػدار تاريػػر تاريػر بحكػـ  يػػر مشػدؿ والحالػػة ال مال ػة للماػػاهدة تشثػر مػالى و/أو احتمػػاؿ تشثػر مػػالى، وا 
؛ 2020 بحكـ مشدؿ والحالة المال ة استارار مالى و/أو لدي ا مؤار  ير جوهرى للتشثر المػالى  علػى،

( وبػػالتطتيت علػػى عينػػة البحػػث  مكػػف تاسػػ ـ الماػػاهدات عتػػر سػػنوات الدراسػػة كمػػا هػػو 2021حسػػيف، 
 ( الاتى:1موض، فع الجدوؿ رقـ  

      : م  ىدا  ح م مراقش الحس ب   ب  ن استمرارية/عدم استمرارية ال ر ة 1 دول 
 عمر مدار سنوا  الدراسة

 السنح
 حكن هشاقة الحساتاخ

 تاستوشاسيح الششكح

 حكن هشاقة الحساتاخ

 تعذم استوشاسيح الششكح
 الاجوالً

6616 66 66 161 

6616 61 66 116 

6666 66 66 110 

6661 66 66 116 

 661 666 661 الاجمبلً

 

 المتغسرا  المستقمة - ش
 ,Jan, 2021; Yang & Nazareth)  قػاـ الباحػث بػاجراء مسػ،  الشديػد مػف الدراسػات السػاباة ومن ػا

2022; Zdolšek et al., 2022)  التع قامت باختبار حكـ مراقب الحسابات باأف الاستمرارية والمتغيرات
( متغيػػر مػػالى و يػػر مػػالى  مكػػف الحصػػوؿ 24ا خػػرى لااػػتااؽ النمػػوذج المتػػد ى وقػػد توصػػ  الباحػػث الػػى  

 ( التالى:2عل ت مف التاارير والاوا ـ المال ة ومصادر المشلومات ا خرى و مكف توض ح ـ فع الجدوؿ رقـ  
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 : النموئى الم دمر لممتغسرا  المستقمة2 دول 

  
 (Jan, 2021; Yang & Nazareth, 2022; Zdolšek et al., 2022)المصذر: 

( 3اختبػػار فػػروض البحػػث مػػف خػػلاؿ عػػدد مػػف الخطػػوات كمػػا هػػو موضػػ، فػػع الاػػك  رقػػـ   وسػػوؼ يػػتـ
% 66متغير مالى و يػر مػالى وتاسػ ـ عينػة البحػث الػى  24حيث يتـ التدا ة بالنموذج المتد ى المكوف مف 

 % لاختبار النموذج وذلؾ مف خلاؿ المراح  الات ة:44لتدريب النموذج و

 الخ ص  نموئى الم دمر EAالمتغسرا   خوراةماة البحث التطور   المرحمة اىولر: اختا ر الضل

متغيػر مػالى و يػر مػالى تػـ اسػتخدام ـ فػع  24فع هذص المرحلة تـ ااتااؽ النموذج المتد ى المكوف مػف 
( والتػػػػع ل ػػػػا تػػػػاثير علػػػػى حكػػػػـ مراقػػػػب الحسػػػػابات باػػػػأف 2الدراسػػػػات السػػػػاباة والموضػػػػحة بالجػػػػدوؿ رقػػػػـ  

 الاستمرارية

         .            .       . ………… .        .     . ..(2) 

وبػاقى  Aopinionحيث يتضمف النمػوذج المتغيػر التػابع حكػـ مراقػب الحسػابات باػأف اسػتمرارية الاػركة 
 ( الموضحة مسباا.X24إلى  X1المتغيرات المستالة المال ة و ير المال ة  
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تطتيػػػت خوارزم ػػػة البحػػػث التطػػػورى للحصػػػوؿ علػػػى اهػػػـ المتغيػػػرات المػػػؤثرة فػػػع حكػػػـ مراقػػػب ومػػػف ثػػػـ تػػػـ 
( متغيػر تػدلا مػف 13الحسابات باأف الاستمرارية وقد توصلت الخورازم ة إلى النموذج الن ا ع المكوف مف  

 : ( لت اف نتا   الخورازم ة1( متغير كالاتع و مكف الرجوع الى الملحت رقـ  24 
         .            .       .       .       .         .  

       .         .         .         .         .         .  

       .         .     . ………………………(3) 

عل لةي دة  دودة ح دم مراقدش الحسد ب   ب د ن اسسدتمرارية المرحمة ال  ناة: استخدام أدوا  ئ  ء اسلطن 
 النموئى الني مر

لاختبػػػػار فػػػػرض البحػػػػث وس ػػػػاف أثػػػػر اعتمػػػػاد مراقػػػػب الحسػػػػابات علػػػػى نمػػػػوذج هجػػػػيف مػػػػف أدوات الػػػػذكاء 
للفػػػرؽ  Tالاصػػػطناعع علػػػى تحسػػػيف جػػػودة حكمػػػت باػػػأف الاسػػػتمرارية ودقت ػػػا فػػػع التنتػػػؤ، تػػػـ اجػػػراء اختبػػػار

اللوجسػتع كأسػلوب تاليػدي للتحليػ  وأدوات الػذكاء الاصػطناعع المختلفػة للنمػوذجيف  الجوهري تػيف الانحػدار
 ا ولى والن ا ى لمااي س التاي ـ المختلفة.

 (2021المرحمة ال  ل ة: التن   الفعمر بع م  

مختبػػار لمصػػػداق ة أدوات الػػػذكاء الاصػػػطناعع فػػػى عمل ػػػة التنتػػؤ ، وذلػػػؾ عػػػف طريػػػت إدخػػػاؿ الت انػػػات 
والحصوؿ على نتا   تنتؤ بحكـ مراقب الحسػابات باػاف اسػتمرارية الاػركة  2021اركات فى عاـ المال ة لل

 وماارنت ا بالا ـ الفشل ة 
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 : مراحل البحث3  ل 

 أس لسش تقسام النم ئى  6-4-4
سػػوؼ يتػػػـ امعتمػػػاد علػػػى الشػػػديد مػػػف الماػػاي س لايػػػاس أداء كػػػلا مػػف امنحػػػدار اللوجسػػتع وأدوات الػػذكاء    

 Kappaومشامػػ   (RMSE)امصػػطناعع للنمػػػػوذج، وتتضمػػػف هػػذص الماػػػاي س ق مػػػة جػػػذر الخطػػػأ الترس شػػع 
 ,Forsati, Moayedikia)ونسبة الحالات الصح حة والخاط ة فع مرحلة تدريب الخورازم ة طباػاد لػدراسػات 

Jensen, Shamsfard, & Meybodi, 2014; M. a Geiger & Rama, 2006; Yeh et al., 
2014) 

 

 

 هتغيش هالً وغيش هالً( 04جويع هتغيشاخ النوىرج الوثذئً )

 

 الثذايح

 

 %66تياناخ التذسية 

 
 %44تياناخ اختثاس 

  

الوشحلح الأولً: اختياس افضل الوتغيشاخ تخىساصهيح الثحث 

 الخاص تنوىرج الوثذئً EAالتطىسي 

الوشحلح الثانيح: استخذام أدواخ ركاء الاصطناعً لضيادج 

جىدج حكن هشاقة الحساتاخ تشأى الاستوشاسيح النوىرج 

 النهائً

 (0201الوشحلح الثالثح: التنثؤ الفعلً تعام )

 النهايح
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 وال  نرمعدل الدقة والخط  من النوع اىول  -
 ,Barboza et al., 2017; Goo et al., 2016; Lehmann & Norman)كػلا مػف   أوضػ،
اف مف اوثر ا ساليب استخداماد فع فع نماذج التصنيل حيث  اػ س مشػدؿ الدقػة مػف خػلاؿ ق ػاس  (2006

 مشدؿ الدقة وكلا مف الخطأ مف النوع ا وؿ والنوع و مكف توض ، الحالات كما يلع:

o (TP) True Positive  هػػػػع عػػػػدد الحػػػػالات اميجات ػػػػة الصػػػػح حة التػػػػع تشنػػػػى اف بشػػػػض الحػػػػالات
 شنى اف حكـ مراقب الحسابات بشدـ استمرار الاركة وقد تـ التنتؤ بحكـ  ”positive Class“اميجات ة 

 مراقب الحسابات بشدـ استمرارها.

o (FN)  False Negative بشػػض الحػػالات هػػع عػػدد الحػػالات السػػل مة الخاط ػػة والتػػع تشنػػى اف
اميجات ة تػـ التنتػؤ ت ػا بصػورة سػلت ة وخاط ػة أي حكػـ مراقػب الحسػابات بشػدـ اسػتمرار الاػركة وقػد تػـ 

 التنتؤ باستمرار الاركة.

o True Negative (TN)  هع عػدد الحػالات السػلت ة الصػح حة، أي حكػـ مراقػب الحسػابات باسػتمرار
 الاركة وقد تـ التنتؤ ت ا باستمرار الاركة.

o False Positive(FP)  هػػع عػػدد الحػػالات اميجات ػػة الخاط ػػة أي حكػػـ مراقػػب الحسػػابات اسػػتمرار
 الاركة وقد تـ التنتؤ ت ا عدـ استمرار الاركة

وب لت لل ل ن مقا س معدل الخط  اىول وال  نل من المق ساس الي مة التل توضح التفرقة  سن الحد س  
 سمل: ا س  م المفمسة وغسر المفمسة ام ن توضاح طريقة الق

  معدل الخط  من النوع اىول =  -

     
 

  معدل الخط  من النوع ال  نل =  -

     
 

     معدل الدقة =   -

           
 

و شنى خطػا النػوع ا وؿ اف مشػدؿ التنتػؤ الخػاطىء للنمػوذج الػذى قػاـ تتصػنيل الاػركات بصػورة خاط ػة 
التع لدي ا حكػـ مراقػب حسػابات باسػتمرار الاػركة والتنتػؤ بشػدـ اسػتمرارها، فػع حػيف الخطػأ مػف النػوع الثػانى 

راقػػػب حسػػػابات عػػػدـ هػػػو مشػػػدؿ التنتػػػؤ الخػػػاطىء للنمػػػوذج حيػػػث قػػػاـ تتصػػػنيل الاػػػركات التػػػع لػػػدي ا حكػػػـ م
الاستمرار بالتنتؤ باستمرارها، وبالتالع فاف النموذج الذى لد ت مشدؿ خطػأ مػف النػوع الثػانى اقػ  هػو ا فضػ  

(Lehmann & Norman, 2006; Xu & Kalelkar, 2020; Yeh et al., 2014) 
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 اسحل مر Kappaمع مل  -
نجػاح اسػتخداـ المتغيػرات المسػتالة فػع تفسػير المتغيػر التػابع للنمػوذج المسػتخدـ   kappa اػ س مشامػ  

فػػػػػع تصػػػػػنيل الحػػػػػالات التػػػػػع يػػػػػتـ اختبارهػػػػػا فػػػػػع النمػػػػػوذج وقػػػػػد تػػػػػـ اسػػػػػتخدامت فػػػػػع الشديػػػػػد مػػػػػف الدراسػػػػػات 
 (Forsati et al., 2014; Park, Hamm, & Kim, 2019)من ا
 RMSEقامة ال ئر الترباعل  -

الفػػرؽ تيػػف الحػالات المتوقشػة والحا ا ػة ُ شرؼ ق مة جذر الخطأ الترس شع بأنػت الجػذر الترس شػع لمتوسػر   
للشينة وكلما إنخفػض ق مػػة الخطػأ كلمػػا كػػاف النمػوذج أفضػػ  وذات مصػداق ة مرتفشػة حيػث إنخفػاض الا مػة 

 .(Etheridge, Sriram, & Hsu, 2000; Koskivaara, 2003)يدؿ على كفاءة النموذج فى التنتؤ 

 Paired Sample T-Testاختب ر  -
بشد تحديد المتغيرات ال امة المستخدمة فع حكـ مراقب الحسػابات باػأف الاسػتمرارية باسػتخداـ خوارزم ػة 

Evolutionary Research  والتػػع تاػك  النمػوذج الن ػػا ع لمراقػب الحسػابات تػػـ اجػراء اختبػػارT-Test 
لاختبار الفروؽ الجوهرية مااي س التاي ـ المختلفػة للخورازم ػات المختلفػة تػيف النمػوذج ا ولػى والن ػا ى لحكػـ 

 ;Denna, Hansen, Meservy, & Wood, 1992)مراقػب الحسػابات تػيف كمػا هػو الحػاؿ فػع دراسػة 
Karuppu, 2009; Yeh et al., 2014) 

 أدوا  وا  راءا  الدراسة 6-4-5
ال ا ن   الفعماة وال  نواة الوارد بد لقوامم الم لادة واساضد ح   ، فاد تـ الاستناد الػى ب  ن أدوا  الدراسة

، والت انػػػػػػػػػات المتاحػػػػػػػػػة علػػػػػػػػػى الموقػػػػػػػػػع املوترونػػػػػػػػػع مبااػػػػػػػػػر مشلومػػػػػػػػػات المتممدددددددددة ل دددددددددر    العسندددددددددة
(https://www.mubasher.info/)  ب ددد ن والتاػػارير المال ػػػة للاػػػركات المايػػػدة بالتورصػػػة المصػػرية. أمػػػا

فاد قاـ الباحػث تتج يػز الت انػات المطلوبػة، وحسػاب قػ ـ المتغيػرات علػى اخػتلاؼ أنواع ػا ا راءا  الدراسة  
 الملا مة لحساب بشض متغيرات الدراسة.  وأخيرا استخداـ النسب والنماذج

 أدوا  التحمسل اسحل مل 6-4-6
لتحديػد الخصػا ص الر  سػ ة لمتغيػرات الدراسػة. ولاختبػار فػرض الإحلد ءا  الولدفاة تـ الاعتمػاد علػى 

والتدددل تدددم ، اللوجسػػػتع وأدوات الػػػذكاء الاصػػػطناعع المختلفػػػة نمددد ئى اسنحددددارالبحػػػث  تػػػـ الاعتمػػػاد علػػػى 
الخاص باستخداـ أدوات الذكاء الاصطناعع واجراء الاختبارات المختلفة، وقد  weka 3.8تترنام   ت غسمي 

للحصػػوؿ علػػى نتػػا   امحصػػاءات الوصػػف ة وسػػوؼ  شتمػػد  الاحصػػا ع spssتػػـ الاعتمػػاد علػػى ترنػػام  
ع للبحػث، لاخت ار افض  المتغيرات التػع تمثػ  النمػوذج الن ػا   EAخوارةماة البحث التطوير  الباحث على 

https://www.mubasher.info/
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كػأدوات ذكػاء  خوارةماة ال ب    العل اة اسلطن عاة  خوارةماة ال د ر اىقدرش والغ بد   الع دواماةتينما 
 اصطناعى لزيادة دقة التنتؤ بحكـ مراقب الحسابات باأف الاستمرارية.

 نت مأ الدراسة التط اقاة  م  سمر 6-4-7
  مكف عرض نتا   الدراسة التطت ا ة كما يلى:

 الإحل ءا  الولفاةنت مأ  -
ذات الصػلة بػالمتغيرات ا ساسػ ة للبحػث  الإحل ءا  الولفاة ومعد ما  اسرتبد ا الم دمادةتنتا     دءا

متغيػػر مػػالى و يػػر مػػالى ( والتػػابع   جػػودة حكػػـ مراقػػب  24(، المسػػتالة  المكونػػة مػػف 3فػػع الجػػدوؿ رقػػـ  
( لحكػػـ مراقػػب الحسػػابات باػػاف 0.64 الحسػػاتع  قامددة الوسدد اف  الحسػػابات باػػأف الاسػػتمرارية( اتضػػ،

وبماحظددددة القامددددة (، 0.481بمػػػػا يتمااػػػػى مػػػع الانحػػػػراؼ المش ػػػػاري المػػػنخفض   Aopinionالاسػػػتمرارية 
متغسدر مد لر وغسدر مد لر ن دد عددم و دود قدام  24اللغر  والعظمر لقام المتغسرا  ب ل دول الم ونة مدن 

   ئة وأن  ماعي  لل المعدس  الط اعاة.

 الإحل ء الولفر لمتغسرا  البحث: 3 دول 
Variable Obs Mean Std. Dev. Min Max 

Aopinion 356 .64 .481 0 1 

x1 356 .157 .415 -3.01 3.322 

x2 356 3.819 5.036 -9.872 17.96 

x3 356 .227 .576 -1.347 5.323 

x4 356 .763 2.259 -5.715 10.032 

x5 356 .056 .218 -1.59 1.427 

x6 356 .757 .283 0 1 

x7 356 1.042 1.418 -2.468 9.413 

x8 356 .544 .753 .001 7.429 

x9 356 .035 .144 -.297 1.066 

x10 356 .26 .292 0 1.918 

x11 356 .089 .837 -8.855 4.924 

x12 356 .578 1.141 -.295 7.766 

x13 356 2.069 1.814 .009 9.216 

x14 356 1.915 1.947 -5.872 8.904 

x15 356 .228 .42 0 1 

x16 356 .669 .471 0 1 

x17 356 1.461 .273 .903 2.049 

x18 356 9.142 .699 7.394 10.737 

x19 356 .154 .362 0 1 

x20 356 1.179 2.248 -7.372 9.898 

x21 356 .056 .218 -1.59 1.427 

x22 356 .475 1.499 -8.3 9.425 

x23 356 .189 .732 -6.798 3.15 

x24 356 .112 .43 -3.322 2.901 
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 نت مأ اختب ر لرض البحث -
 مقا س معدل الخط  من النوع اىول وال  نل ومعدل الدقة - أ

( التػػػالى، تحسػػػف انخفػػػاض لجم ػػػع الخوارزم ػػػات فػػػع النمػػػوذج الن ػػػا ع 4يجػػػد الباحػػػث مػػػف الجػػػدوؿ رقػػػـ  
( متغيػر، حيػث انخفػض مشػدؿ الخطػأ 24المكػوف مػف  ( متغيػر ماارنػة بػالنموذج ا ساسػع 14المكوف مػف  

( متغيػػر فاػػر تػػدلا 13%( بالاعتمػػاد علػػى  3% إلػػى 1مػػف النػػوع ا وؿ لجم ػػع الخوارزم ػػات بفػػارؽ حػػوالى  
( متغير وهو مايؤكد كفاءة النموذج الن ا ع فضلا عف وجود فرؽ مشنوي تيف نسبة الخطأ مف النوع 24مف  

م ػػػات ا خػػػرى المسػػػتخدمة، وكانػػػت أقػػػ  نسػػػبة لخوارزم ػػػة الغابػػػات الشاػػػوا  ة ا وؿ للانحػػػدار وبػػػاقى الخوارز 
للخطأ مف النوع الاوؿ يلي ا الابكات الشصت ة الاصطناع ة والجار الاقرب وهو مايؤكػد كفػاءة أدوات الػذكاء 
الاصػػػطناعع المختلفػػػة فػػػع التنتػػػؤ بحكػػػـ مراقػػػب الحسػػػابات باػػػأف الاسػػػتمرارية ماارنػػػة بالانحػػػدار اللوجسػػػتع 

 التاليدي.

لمفرق المعنو   سن الخوارةما   المختمفة لمعدل الخط  من  Tنت مأ اختب ر نموئى  :4 دول 
 النوع اسول لمنموئى اىولر والني مل

 الانحذاس اللىجستي النوىرج
خىاسصهيح الغاتاخ 

 العشىائيح

خىاسصهيح الشثكاخ 

العصثيح 

 حالاصطناعي

خىاسصهيح الجاس 

 الاقشب

 66)النمىدج الأولً 

 متغير(
66% 16*% 16*% 66*% 

النمىرج النهبئي 

 متغير( 16)
66% 16*% 10*% 16*% 

 *يذل علً وجىد فرق جىهري ثين الانحذار اللىجستي وثبقً الخىارزميبت المستخذمة

 (6المصذر:الملحق رقم )

الن ػػػا ع ( التػػػالى، تحسػػػف انخفػػػاض لجم ػػػع الخوارزم ػػػات فػػػع النمػػػوذج 5يجػػػد الباحػػػث مػػػف الجػػػدوؿ رقػػػـ  
( متغيػر، حيػث انخفػض مشػدؿ الخطػأ 24( متغيػر ماارنػة بػالنموذج ا ساسػع المكػوف مػف  13المكوف مػف  

%( ف مػا عػدا الانحػدار اللوجسػتع ظػ  ثاتػت 4% إلػى 1مف النوع الثانع لجم ع الخوارزم ات بفارؽ حػوالى  
ر وبػاقى الخوارزم ػات ا خػرى مايؤكد فضلا عف وجود فرؽ مشنوي تيف نسبة الخطأ مف النػوع ا وؿ للانحػدا

المسػػتخدمة، وكانػػت أقػػ  نسػػبة لخوارزم ػػة الغابػػات الشاػػوا  ة للخطػػأ مػػف النػػوع الثػػانى يلي ػػا خوارزم ػػة الجػػار 
ا قرب والابكات الشصت ة الاصطناع ة وبالتالع النموذج ا ق  خطا مف النوع الثانى هػو الاوفػأ هػو مايؤكػد 

لفػػػة خاصػػػة خوارزم ػػػة الغابػػػات الشاػػػوا  ة فػػػع التنتػػػؤ بحكػػػـ مراقػػػب كفػػػاءة أدوات الػػػذكاء الاصػػػطناعع المخت
 الحسابات باأف الاستمرارية ماارنة بالانحدار اللوجستع التاليدي.
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         لمفرق المعنو   سن الخوارةما   المختمفة لمعدل الخط   Tنت مأ اختب ر نموئى  :5 دول 
 من النوع ال  نر لمنموئى اىولر والني مر

 الانحذاس اللىجستي النوىرج
خىاسصهيح الغاتاخ 

 العشىائيح

خىاسصهيح الشثكاخ 

 العصثيحالاصطناعيح

خىاسصهيح الجاس 

 الأقشب

النمىدج الأولً 

 متغير( 66)
16*% 6*% 11*% 6*% 

النمىرج النهبئي 

 متغير( 16)
16*% 6*% 16*% 6*% 

 الخىارزميبت المستخذمة*يذل علً وجىد فرق جىهري ثين الانحذار اللىجستي وثبقً 

 (6المصذر:الملحق رقم )

( التػالى، اف خوارزم ػة الغابػات الشاػوا  ة حااػت اعلػى نسػبة دقػة تنتػؤ 6 لاحت الباحث مف الجدوؿ رقـ  
%( يلي ػػا خوارزم ػػة الجػػار 92.08%( للنمػػوذج الن ػػا ع ماارنػػة بػػالنموذج ا ولػػى  93.40للنمػػوذج تنسػػبة  

%( للنموذج ا ولى، ثـ خوارزم ة الابكات الشصػت ة 86.06ماارنة تنسبة   %(88ا قرب تنسبة دقة تنتؤ  
%( للنمػػػوذج ا ولػػػى وفػػػى 85.71%( ماارنػػػة تنسػػػبة  86.80الاصػػػطناع ة التػػػع حااػػػت دقػػػة نسػػػبة تنتػػػؤ  

%( للنمػػوذج 77.83%( ماارنػػة تنسػػبة  78.68الن ا ػػة نمػػوذج الانحػػدار اللوجسػػتع الػػذى حاػػت دقػػة تنتػػؤ  
النسػػبة تػػيف النمػػوذج ا ولػػى والنمػػوذج الن ػػا ع يػػدؿ علػػى كفػػاءة  خوارزم ػػة البحػػث التطػػورى  ا ولػػى، وارتفػػاع

EA  فع اخت ار المتغيرات وسناء النموذج الن ا ع للتنتؤ بحكـ مراقب الحسابات باأف الاستمرارية فضػلا عػف
 تفوؽ الخوارزم ات المختلفة للذكاء الاصطناعع ماارنة بالانحدار اللوجستع.

مق رنة معدل الدقة لمخوراةما   المختمفة لمعدل الخط  من النوع اسول لمنموئى اىولر  :6 دول 
 والني مر

 الانحذاس اللىجستي النوىرج
خىاسصهيح الغاتاخ 

 العشىائيح

خىاسصهيح الشثكاخ 

 العصثيحالاصطناعيح

خىاسصهيح الجاس 

 الاقشب

النمىدج الأولً 

 متغير( 66)
66.66% 66.66% 66.61% 60.60% 

النمىرج النهبئي 

 متغير( 16)
66.06% 66.66% 60.66% 66% 

 *يذل علً وجىد فرق جىهري ثين الانحذار اللىجستي وثبقً الخىارزميبت المستخذمة

 (6الملحق رقم ) المصذر:
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 اسحل مر  Kappaمقا س مع مل  - ة

لوافة الخوارزم ػات المختلفػة المسػتخدمة  kappa( التالى، ارتفاع مشام  7يجد الباحث مف الجدوؿ رقـ  
%( تػػيف الانحػػدار اللوجسػػتع 3-%1فػػع النمػػوذج الن ػػا ع ماارنػػة بػػالنموذج ا ساسػػع بفػػارؽ مشنػػوى يتػػراوح  

وكافة الخوارزم ات ا خرى المستخدمة للنموذجيف، ممايؤكد على كفا ة النموذج الن ا ع باسػتخداـ خوارزم ػة  
مف ناح ة أخرى تفوؽ الخوارزم ات المختلفة ا خرى بصورة مشنو ة ماارنػة مف ناح ة و  ESالبحث التطورى 

% يلي ا خوارزم ة الجار 86بالانحدار اللوجستع، وقد حاات خوارزم ة الغابات الشاوا  ة اعلى مشدؿ تنسبة 
%( وكػػػاف ا قػػػ  نسػػػبة هػػػو 74%( ثػػػـ الاػػػبكات الشصػػػت ة الاصػػػطناع ة تنسػػػبة  78ا قػػػرب بمشػػػدؿ نسػػػبة  

 %( وذلؾ للنموذج الن ا ع المستخدـ فع الدراسة.59ر اللوجستع تنسبة  الانحدا

لمفرق المعنو   سن الخوارةما   المختمفة مع مل اسحل مر  T: نت مأ اختب ر نموئى 7 دول 
Kappa لمنموئى اىولر والني مر 

 النوىرج
الانحذاس 

 اللىجستي

خىاسصهيح الغاتاخ 

 العشىائيح

خىاسصهيح الشثكاخ 

 العصثيحالاصطناعيح

خىاسصهيح الجاس 

 الاقشب

 *6.60 *6.61 *6.66 6.60 متغير( 66النمىدج الأولً )

 *6.66 *6.66 *6.60 6.66 متغير( 16النمىرج النهبئي )

 *يذل علً وجىد فرق جىهري ثين الانحذار اللىجستي وثبقً الخىارزميبت المستخذمة

 (6المصذر:الملحق رقم )

 RMSEمقا س مع مل الخط   - ى
( التػػػالى، انخفػػػاض مشػػػدؿ جػػػذر الخطػػػأ الترس شػػػع لوافػػػة الخوارزم ػػػات 8يجػػػد الباحػػػث مػػػف الجػػػدوؿ رقػػػـ  

( متغيػػر ماارنػػة بػػالنموذج ا ساسػػع المكػػوف مػػف 13المختلفػػة المسػػتخدمة فػػع النمػػوذج الن ػػا ع المكػػوف مػػف  
م ػػػػػػػة %( ممايؤكػػػػػػد علػػػػػػػى كفا ػػػػػػػة النمػػػػػػوذج الن ػػػػػػػا ع باسػػػػػػػتخداـ خوارز 3-%1( بمشػػػػػػدؿ يتػػػػػػػراوح مػػػػػػػف  24 

evolutionary search  ونجػد اف خوارزم ػة الغابػات الشاػوا  ة كانػت اقػ  مشػدؿ خطػأ ترس شػى  صػ  إلػى
% ثػػػػػـ خوارزم ػػػػػة الاػػػػػبكات الشصػػػػػت ة الاصػػػػػطناع ة ويلي ػػػػػا خورام ػػػػػة الجػػػػػار ا قػػػػػرب وأخيػػػػػرا الانحػػػػػدار 23

 المستخدمة.اللوجستع، مع وجود فروؽ مشنو ة تيف مشدلات الانحدار اللوجستع وباقى الخوارزم ات 
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لمنموئى  RMSEلمفرق المعنو   سن الخوارةما   المختمفة  Tنت مأ اختب ر نموئى  :8 دول 
 اىولر والني مر

 النوىرج
الانحذاس 

 اللىجستي

خىاسصهيح 

الغاتاخ 

 العشىائيح

خىاسصهيح الشثكاخ 

 العصثيح الاصطناعيح

خىاسصهيح الجاس 

 الاقشب

 *6.66 *6.61 *6.66 6.66 متغير( 66النمىدج الأولً )

 *6.66 *6.66 *6.66 6.60 متغير( 16النمىرج النهبئي )

 *يذل علً وجىد فرق جىهري ثين الانحذار اللىجستي وثبقً الخىارزميبت المستخذمة

 (6المصذر:الملحق رقم )

فػى   EAوسناء علػى ماسػتت، يجػد الباحػث تفػوؽ النمػوذج الن ػا ع الماػتت مػف خوارزم ػة البحػث التطػورى 
زيػػػادة مشػػػدلات الدقػػػة وانخفػػػاض مشػػػدلات خطػػػا التنتػػػؤ مػػػف النػػػوع ا وؿ والتػػػانى، فضػػػلا عػػػف زيػػػادة مشامػػػ  

Kappa  وانخفػػاض مشػػدؿ الخطػػا الترس شػػىRMSE  ق ددول لددرض البحددث الفرعددر اىول الق مددل وعل ػػت  مكػػف
ه ح مدو ب د ن البحث التطدوير  تلدر ةيد دة لدر معنوادة  دود خوارةماةس  ر اعتم د مراقش الحس ب   عمر 

متمدد ا لددل  اسددتمرارية ال ددر    المقسدددة ب ل ورلددة الملددرية مق رنددة  لعتمدد ده عمددر اىسدد لسش التقمسداددة
يجػػد الباحػػث تفػػوؽ أدوات الػػذكاء الاصػػطناعع علػػى الانحػػدار اللوجسػػتع  Tوباختبػػار اسنحدددار المو سددتر 

ا قػػػرب ويلي ػػػا خوارزم ػػػة الاػػػبكات  وتػػػاتى فػػػع المادمػػػة خوارزم ػػػة الغابػػػات الشاػػػوا  ة، ثػػػـ خوارزم ػػػة الجػػػار
الق مددل سدد  ر اعتمدد د مراقددش الحسدد ب   عمددر الشصػػت ة الاصػػطناع ة، وعل ػػت يػػتـ قتػػوؿ فػػرض الفرعػػى الثػػانى 

 الغ ب   الع واماة  تقناة الدعم اىلر  ال دب    العلد اة اسلدطن عاة  ال د ر  اسلطن علأدوا  الئ  ء 
ب  ن اسدتمرارية ال در    المقسددة ب ل ورلدة الملدرية مق رندة  اىقرش( تلر ةي دة لر معنواة  وده ح مو

سد  ر اعتمد د مراقدش الحسد ب   ، وعل ػت  مكػف قتػوؿ فػرض البحػث الاا ػ   لعتم ده عمر اىسد لسش التقمسدادة
تلر ةي دة معنوادة لدل  دوده ح مدو ب د ن اسدتمرارية  اسلطن علعمر النموئى الي سن من أدوا  الئ  ء 

وهػذا مػايتفت مػع ماتوصػلت   ل ورلة الملرية مق رنة  لعتم ده عمر اىس لسش التقمسدادةال ر    المقسدة ب
 ,.Chi & Shen, 2022; Goo et al., 2016; Yeh et al)إل ػت الشديػد مػف الدراسػات السػاباة من ػا

2014) 

 2021نتدد مأ تختبدد ر تن دد  أدوا  الددئ  ء الإلددطن عل والإنحدددار المو سددتل لماحظدد   عدد م  -د
 بح م مراقش الحس ب   ب  ن استمرارية ال ر   .

تناء على ما ستت مف التحلي  امحصا ع والفروؽ الجوهريػة تػيف أدوات امختبػار فاػد قػاـ الباحػث تػإجراء 
إختبػػار لمصػػداق ة أدوات الػػذكاء امصػػطناعع فػػى عمل ػػة التنتػػؤ، وذلػػؾ عػػف طريػػت إدخػػاؿ الت انػػات المال ػػة 

ف اسػػتمرارية الاػػركة ( ملاحظػػة للتنتػػؤ بحكػػـ مراقػػب الحسػػابات باػػأ115وعػػددها   2021للاػػركات فػػى عػػاـ 
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والحصوؿ على النتا   ، ثـ  اوـ الترنام  تإظ ار نتا   التنتؤ كما هو موضػ، فػى الملحػت رقػـ  2021لشاـ 
 ( التالع9، ويتـ توض ، الا ـ الصح حة والخاط ة وامجمال ة للحالات المتنبأ ت ا كما فى الجدوؿ رقـ   (3 

لنم ئى أدوا  الئ  ء  2021ة والخط  لع م : نت مأ التن   الفعمر لمح س  اللحاح9 دول 
 الإلطن عل واسنحدار المو ستل

 نسثح الوشاهذاخ
الانحذاس 

 اللىجستً

الشثكاخ العصثيح 

 الاصطناعيح

الجاس 

 الأقشب

خىساصهيح الغاتاخ 

 العشىائيح

 %61 %66 %66 %61 نسجة مشبهذات التنجؤ الصحيحة

 %6 %16 %16 %16 نسجة مشبهذات التنجؤ الخبطئة

%166 اجمبلً المشبهذات  166%  166%  166%  

 (6المصذر:الملحق رقم )

 ظ ر مف خلاؿ الجدوؿ الساتت ق ـ مدى الادرة التنتؤ ة بحكـ مراقب الحسابات بااف اسػتمرارية الاػركة  
مف خلاؿ أدوات الذكاء امصطناعع المختلفة والانحدار اللوجستع، وبالنظر للحالات التى قامت ت ػا أدوات 

لما ػاس المسػتخدـ فػى التحليػ  ا ساسػع الذكاء امصطناعع بالتنتؤ ت ا وماارنت ا بالنتا   الفشل ة تناء علػى ا
لحكـ مراقب الحسػابات باػأف الاسػتمرارية، نجػد أنػت مػف خػلاؿ خوارزم ػة الجػار ا قػرب قامػت بػالتنتؤ باػك  

%( مػػف اجمػػالى الاػػركات تنتػػؤ خػػاط  18%( مػػف اجمػػالى الاػػركات، فػػى حػػيف قامػػت  82صػػح ، تنسػػبة  
ف خلاؿ خوارزم ة الغابات الشاوا  ة قامت بالتنتؤ باػك  لحكـ مراقب الحسابات بااف استمرارية الاركة. وم

مػف اجمػالى  %(9%( مف اجمػالى الاػركات، فػى حػيف قامػت بػالتنتؤ الخػاطىء تنسػبة  91صح ، تنسبة   
%( مػػػف 83الاػػػركات. ومػػػف خػػػلاؿ الاػػػبكات الشصػػػت ة امصػػػطناع ة قامػػػت بػػػالتنتؤ باػػػك  صػػػح ، تنسػػػبة  

%(. أمػا مػػا يخػص نمػوذج امنحػػدار اللوجسػتع نجػػد 17  تنسػبة  إجمػالع الاػركات، فػػى حػيف التنتػؤ الخػػاط
%( مػػف اجمػػػالى 19%( مػػػف اجمػػالى الاػػركات ، فػػى حػػيف  81أن ػػا قامػػت بػػالتنتؤ باػػك  صػػح ، تنسػػبة  

وب لتدد لل ستضددح مددن خددال ىددئا التحمسددل أن نمدد ئى أدوا  الددئ  ء الإلددطن عل الاػػركات تنتػػؤ خػػاطىء، 
رتفعة مق رنة  نموئى الإنحدار المو ستل  وتتفدوق عمدسيم خوارةمادة المختمفة احقى دقة تن  اة ع لاة وم

الغ ب   الع واماة سمسي  ال ب    العلاة اسلطن عاة  دم ال د ر اىقدرش ولدر الني ادة اسنحددار المو سدتل 
الق مدل ب ندو سد  ر اعتمد د مراقدش الحسد ب   عمدر النمدوئى الي دسن مدن  وب لت لر ستم ق دول الفدرض البحدث

تلر ةي دة معنواة لل  وده ح مو ب  ن استمرارية ال در    المقسددة ب ل ورلدة  اسلطن علئ  ء أدوا  ال
 & Chi)وتتفت هذص النتيجة مع بشض الدراسات السػاباة الملرية مق رنة  لعتم ده عمر اىس لسش التقمسداة

Shen, 2022; Goo et al., 2016; Yeh et al., 2014). 
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 الخالة وم  س  البحث المقترحة -7
دراسة واختبػار تػاثير اعتمػاد مراقػب الحسػابات علػى النمػوذج ال جػيف مػف أدوات الػذكاء  استيدف البحث 

الاصطناعع إلى زيادة مشنو ة فع جودص حكمت باأف استمرارية الاػركات المايػدة بالتورصػة المصػرية ماارنػة 
 تإعتمادص على ا ساليب التاليد ة.

فػع تصػم ـ نمػوذج جديػد  EAبحػث التطػويري خوارزم ػة ال اى در المعندو  سسدتخدامخلص الباحث، إلى 
متغيػػر( لزيػػادة جػػودة حكػػـ مراقػػب الحسػػابات باػػأف اسػػتمرارية الاػػركات، فضػػلا عػػف تفػػوؽ  13مكػػوف مػػف  

ادوات الػػػذكاء الاصػػػػطناعع المختلفػػػة فػػػػع زيػػػادة جػػػػودة حكػػػػـ مراقػػػب الحسػػػػابات باػػػاف اسػػػػتمرارية الاػػػػركات 
فػػة ماػاي س التايػػ ـ المختلفػػة التػػع تضػػمنت مشػػدؿ الدقػػة، المصػرية ماارنػػة بالانحػػدار اللوجسػػتى وذلػػؾ علػػى كا

، تفوؽ خوارزم ة الغابات الشاػوا  ة  م  أ  ر  النت مأ. RMSEو مشدؿ الخطا الترس شى  Kappaومشام  
فػػى التنتػػؤ بحكػػـ مراقػػب الحسػػابات باػػأف الاسػػتمرارية يلي ػػا خوارزم ػػة الجػػار ا قػػرب ثػػـ الاػػبكات الشصػػت ة 

.   مد  أوضدح  نتد مأ التن د  الفعمدر لانحػدار اللوجسػتى حاػت أقػ  نسػبة فػع التنتػؤالاصطناع ة، فع حيف ا
( وتوصػػ  الباحػػث إلػػى نفػػس النتػػا   التػػع تػػـ توصػػ  إلي ػػا فػػع التحليػػ  ا ساسػػى. ا مػػر الػػذى 2021  بعدد م

يؤيػػد توجػػت الباحػػث فػػع اخت ػػارص تصػػم ـ نمػػوذج هجػػيف لتصػػم ـ نمػػوذج جديػػد لحكػػـ مراقػػب الحسػػابات باػػأف 
 مرارية وزيادة التنتؤ باستخداـ ا دوات المختلفة للذكاء الاصطناعع.الاست

ستنادا على ماستت،  بضػرورى زيػادة الػوعى بػأدوات الػذكاء الاصػطناعع والتػدريب علػى  سولر الب حثوا 
مػػع مراقتػػى  اسسددتع نة  ددئو  الخ ددرة التكنولو ادد اسػػتخدام ا فػػع مجػػالات المحاسػػت ة المختلفػػة، فضػػلا عػػف، 

عقددد دورا  ع مصػػر لتطػػوير نمػػاذج لػػدعـ الاػػرار ممايزيػػد مػػف جػػودة عمل ػػة المراجشػػة، وأخيػػرا، الحسػػابات فػػ
مػػػػف قتػػػػ  ال ي ػػػػات الم ن ػػػػة لتػػػػدريب وزيػػػػادة ختػػػػرة مراقتػػػػى الحسػػػػابات فػػػػع اسػػػػتخداـ أدوات الػػػػذكاء  تدري اددددة

 الاصطناعع فع عمل ة المراجشة. 

 ستقبا لل الم  س  الت لاة:وخت م  للنن  نعتقد ب ىماة تت  ه البحث المح س ر لل ملر م

ت ددراء بالاعتمػاد علػى الت انػات المال ػة و يػر المال ػة، أثػر  الدتعمم العمسدى لمتن د  ب سدتمرارية ال در   أثػر
الػذكاء الاصػطناعع لتوضػ ، الشلاقػة تػيف اوتاػاؼ الغػش والحالػة  تحمسل الساسل الةمنادة ب سدتخدام أدوا 

ا راء التحدسد التمقد مل لممح د د   المال ة للاركات، فضلا عف أثر استخداـ أدوات الذكاء الاصطناعع فػع 
لاختبػار واوتاػاؼ الغػش مػف خػلاؿ اوتاػاؼ السػلوؾ الماػكوؾ ف ػت أو التػأخير لل المقد با  مدع المددسرين 

اكت د ف الاسالة اثناء الماابلات. بامضافة إلى اختبار  أثر استخداـ الذكاء الاصػطناعع فػع فع الرد على 
لشميػػ  المراجشػػة مػػف المػػديريف،  اثػػر اسػػتخداـ الاػػبكات الشصػػت ة  تعدد  سر الو ددو لددل المقدد با  ال خلدداة

مرتبطػػػة ، مػػػف خػػػلاؿ تػػػدريب النمػػػوذج علػػػى المؤاػػػرات التقسدددام عممادددة المخددد طرالاصػػػطناع ة الشم اػػػة فػػػع 
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بالمخاطر الحتم ة مف اج  تاي ـ مخاطر التحريفات الجوهرية فع الاوا ـ المال ة، وأخيرا، دراسػة واختبػار أثػر 
م دل وسدد مل التوالددل فػػع فحػص الت انػات مػػف مصػادر مختلفػػة  أدوا  التنقسددش عددن ال ا ند  الاعتمػاد علػى 

الاجتمػػاعع فضػػلا عػػف إصػػدارات  علػػى وسػػا   التواصػػ  اس تمدد عل م ددل الفدداس  ددوك وتددويتر والتعماقدد  
 الصحل وا خبار لتدريب النموذج مف اج  تاي ـ المخاطر الحتم ة لشمل ة المراجشة.
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 الماحى
وا ددتق ق النمددوئى  EA( خوارةماددة اختادد ر المتغسددرا  البحددث التطددوير  1الممحددى رقددم  

 الني مل:

=== Attribute Selection on all input data === 
 
Search Method: 
 Evolutionary Search. 
 Start set: no attributes 
 Population size: 20 
 Number of generations: 20 
 Initialization: random initialization 
 Selection: tournament selection 
 Crossover: single-point crossover 
 Mutation: bit-flip mutation 
 Replacement: generational replacement with elitism 
 Report frequency: 20 
 Seed: 1 
 Log file: C:\Program Files\Weka-3-8-4 
 
Initial population 
fitness -> subset 
0.8803 -> 4 5 7 10 14 23 24  
0.8493 -> 24  
0.9384 -> 2 4 8 10 11 13 14 15 18 22 24  
0.9439 -> 1 3 5 6 7 8 10 11 13 14 15 16 18 21  
0.8684 -> 2 6 9 12  
0.82   -> 9  
0.938  -> 1 2 4 5 9 10 12 15 16 22 24  
0.8633 -> 9 13 16 23  
0.862  -> 7  
0.9023 -> 5 9 11 13 14 17 20 21 23  
0.8777 -> 1 2 4 11 18 21  
0.8289 -> 12  
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0.9146 -> 1 2 3 4 6 8 9 17 18 19 20 21 23  
0.9478 -> 1 2 4 6 7 10 15 16 17 20 21 22  
0.8289 -> 12  
0.8879 -> 1 2 4 5 8 12 13 14 16 18 20 21 23 24  
0.9087 -> 7 8 9 17 22  
0.8637 -> 3 9 11 18 21 22  
0.8998 -> 3 4 6 7 8 9 10 11 13 14 16 17 21 24  
0.9223 -> 3 8 9 12 14 17 18 19 20 21  
 
Generation: 20 
fitness -> subset 
0.9648 -> 2 6 7 8 10 15 16 17 18 19 20 21 23  
0.9626 -> 2 3 5 6 8 10 12 15 16 17 18 19 20 23  
0.9571 -> 5 6 8 13 15 16 17 18 19 23 24  
0.9541 -> 2 3 6 7 8 9 10 11 13 15 16 17 18 19 23  
0.9618 -> 2 3 6 7 8 10 13 15 16 17 18 19 20 23  
0.9478 -> 2 3 5 6 7 8 11 15 18 19 20 23 24  
0.9473 -> 2 7 8 10 12 13 15 16 24  
0.9546 -> 2 3 6 8 10 11 13 14 15 17 18 19 20 22 23  
0.9533 -> 2 3 4 5 15 16 17 18 19 20 23  
0.8828 -> 1 3 6 7 8 10 12 16 20 21  
0.9575 -> 2 3 6 7 8 9 10 12 15 17 18 20 21 23  
0.9597 -> 2 3 6 7 8 9 10 15 17 18 20 21  
0.9597 -> 2 3 6 7 8 10 15 16 17 18 20 23  
0.9597 -> 2 3 5 6 10 12 15 16 17 18 19 20 22  
0.9512 -> 2 3 5 6 10 13 15 16 17 19 23  
0.9554 -> 2 3 7 8 10 12 13 15 16 17 18 20 21 22  
0.955  -> 3 6 7 8 10 12 15 16 17 21  
0.9541 -> 2 6 7 8 10 11 15 17 20 21  
0.8951 -> 1 3 6 7 8 10 17 20 21 24  
0.9554 -> 1 2 5 6 7 8 10 15 16 17 18 19 20 21 22 23  
 
=== Statistics of the Evolutionary Search === 
 Last updated iteration: 20 
 Current mean fitness: 0.9494 
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 Current max fitness: 0.9648 
 Current max fitness with individual: 2 6 7 8 10 15 16 17 18 19 20 21 23  
 Current min fitness: 0.8828 
 Current min fitness with individual: 1 3 6 7 8 10 12 16 20 21  
 Max fitness found: 0.9648 
 Max fitness found in iteration: 17 
 Max fitness found with individual: 2 6 7 8 10 15 16 17 18 19 20 21 23  
 Min fitness found: 0.82   
 Min fitness found in iteration: 0 
 Min fitness found with individual: 9  
 
Attribute Subset Evaluator (supervised, Class (nominal): 25 Aopinion): 
 Wrapper Subset Evaluator 
 Learning scheme: weka.classifiers.trees.RandomForest 
 Scheme options: -P 100 -I 100 -num-slots 1 -K 0 -M 1.0 -V 0.001 -S 1  
 Subset evaluation: classification accuracy 
 Number of folds for accuracy estimation: 5 
 
Selected attributes: 2,6,7,8,10,15,16,17,18,19,20,21,23 : 13 
                     x2 
                     x6 
                     x7 
                     x8 
                     x10 
                     x15 
                     x16 
                     x17 
                     x18 
                     x19 
                     x20 
                     x21 
                     x23 
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لمفرق المعنو   سن النموئى الني مل واىولدر لنتد مأ المقد ساس  T( اختب ر 2الممحى رقم  
 المختمفة

 True positive rateأوس: عدد الح س  اسس  سبة
Tester:     weka.experiment.PairedTTester -G 3,4,5 -D 1 -R 2 -S 0.05 -result-matrix 
"weka.experiment.ResultMatrixPlainText -mean-prec 2 -stddev-prec 2 -col-name-width 
0 -row-name-width 25 -mean-width 2 -stddev-width 2 -sig-width 1 -count-width 5 -
print-col-names -print-row-names -enum-col-names" 
Analysing:  True_positive_rate 
Datasets:   2 
Resultsets: 4 
Confidence: 0.05 (two tailed) 
Sorted by:  - 
Date:       12/30/22, 1:53 PM 
 
Dataset                   (1) functio | (2) tree (3) func (4) lazy 
------------------------------------------------------------------ 
'weka goin conc training' (10)   0.88 |   0.96 v   0.90     0.95 v 
'weka goin conc without 1 (10)   0.88 |   0.96 v   0.89     0.91   
------------------------------------------------------------------ 
                             (v/ /*) |  (2/0/0)  (0/2/0)  (1/1/0) 
Key: 
(1) functions.Logistic '-C -R 1.0E-8 -M 200 -do-not-check-capabilities -num-decimal-
places 4 -batch-size 200' 3932117032546553727 
(2) trees.RandomForest '-P 100 -store-out-of-bag-predictions -print -attribute-
importance -I 100 -num-slots 1 -K 10 -M 1.0 -V 0.001 -S 1 -B' 1116839470751428698 
(3) functions.MultilayerPerceptron '-L 0.2 -M 0.1 -N 600 -V 0 -S 0 -E 20 -H \"a, 5, 5\"' 
-5990607817048210779 
(4) lazy.KStar '-B 50 -M a -num-decimal-places 5 -batch-size 350' 332458330800479083 
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False Positive rate عدد الح س  الإس   اة الخ طمة  نا :  
 
Tester:     weka.experiment.PairedTTester -G 3,4,5 -D 1 -R 2 -S 0.05 -result-matrix 
"weka.experiment.ResultMatrixPlainText -mean-prec 2 -stddev-prec 2 -col-name-width 
0 -row-name-width 25 -mean-width 2 -stddev-width 2 -sig-width 1 -count-width 5 -
print-col-names -print-row-names -enum-col-names" 
Analysing:  False_positive_rate 
Datasets:   2 
Resultsets: 4 
Confidence: 0.05 (two tailed) 
Sorted by:  - 
Date:       12/30/22, 1:53 PM 
Dataset                   (1) functio | (2) tree (3) func (4) lazy 
------------------------------------------------------------------ 
'weka goin conc without 1 (10)   0.33 |   0.12 *   0.18 *   0.20 * 
'weka goin conc training' (10)   0.30 |   0.10 *   0.16 *   0.19 * 
------------------------------------------------------------------ 
                              (v/ /*) |  (0/0/2)  (0/0/2)  (0/0/2) 
 
Key: 
(1) functions.Logistic '-C -R 1.0E-8 -M 200 -do-not-check-capabilities -num-decimal-
places 4 -batch-size 200' 3932117032546553727 
(2) trees.RandomForest '-P 100 -store-out-of-bag-predictions -print -attribute-
importance -I 100 -num-slots 1 -K 10 -M 1.0 -V 0.001 -S 1 -B' 1116839470751428698 
(3) functions.MultilayerPerceptron '-L 0.2 -M 0.1 -N 600 -V 0 -S 0 -E 20 -H \"a, 5, 5\"' 
-5990607817048210779 
(4) lazy.KStar '-B 50 -M a -num-decimal-places 5 -batch-size 350' 332458330800479083 
 

False Negative Rateل  : عدد الح س  السمامة الخ طمة   
Tester:     weka.experiment.PairedTTester -G 3,4,5 -D 1 -R 2 -S 0.05 -result-matrix 
"weka.experiment.ResultMatrixPlainText -mean-prec 2 -stddev-prec 2 -col-name-width 
0 -row-name-width 25 -mean-width 2 -stddev-width 2 -sig-width 1 -count-width 5 -
print-col-names -print-row-names -enum-col-names" 
Analysing:  False_negative_rate 
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Datasets:   2 
Resultsets: 4 
Confidence: 0.05 (two tailed) 
Sorted by:  - 
Date:       12/30/22, 1:54 PM 
dataset                                    (1) functio | (2) tree (3) func (4) lazy 
------------------------------------------------------------------ 
'weka goin conc without 1 (10)   0.12 |   0.04 *   0.11*     0.09*   
'weka goin conc training' (10)   0.12   |   0.03 *   0.10*     0.05 * 
------------------------------------------------------------------ 
                              (v/ /*) |  (0/0/2)  (0/2/0)  (0/1/1) 
Key: 
(1) functions.Logistic '-C -R 1.0E-8 -M 200 -do-not-check-capabilities -num-decimal-
places 4 -batch-size 200' 3932117032546553727 
(2) trees.RandomForest '-P 100 -store-out-of-bag-predictions -print -attribute-
importance -I 100 -num-slots 1 -K 10 -M 1.0 -V 0.001 -S 1 -B' 1116839470751428698 
(3) functions.MultilayerPerceptron '-L 0.2 -M 0.1 -N 600 -V 0 -S 0 -E 20 -H \"a, 5, 5\"' 
-5990607817048210779 
(4) lazy.KStar '-B 50 -M a -num-decimal-places 5 -batch-size 350' 332458330800479083 
 

true Negative Rateرابع : عدد الح س  السم اة اللحاحة 
Tester:     weka.experiment.PairedTTester -G 3,4,5 -D 1 -R 2 -S 0.05 -result-matrix 
"weka.experiment.ResultMatrixPlainText -mean-prec 2 -stddev-prec 2 -col-name-width 
0 -row-name-width 25 -mean-width 2 -stddev-width 2 -sig-width 1 -count-width 5 -
print-col-names -print-row-names -enum-col-names" 
Analysing:  True_negative_rate 
Datasets:   2 
Resultsets: 4 
Confidence: 0.05 (two tailed) 
Sorted by:  - 
Date:       12/30/22, 1:53 PM 
Dataset                   (1) functio | (2) tree (3) func (4) lazy 
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------------------------------------------------------------------ 
'weka goin conc training' (10)   0.70 |   0.90 v   0.84 v   0.81 v 
'weka goin conc without 1 (10)   0.67 |   0.88 v   0.82 v   0.85 v 
------------------------------------------------------------------ 
                              (v/ /*) |  (2/0/0)  (2/0/0)  (2/0/0) 
Key: 
(1) functions.Logistic '-C -R 1.0E-8 -M 200 -do-not-check-capabilities -num-decimal-
places 4 -batch-size 200' 3932117032546553727 
(2) trees.RandomForest '-P 100 -store-out-of-bag-predictions -print -attribute-
importance -I 100 -num-slots 1 -K 10 -M 1.0 -V 0.001 -S 1 -B' 1116839470751428698 
(3) functions.MultilayerPerceptron '-L 0.2 -M 0.1 -N 600 -V 0 -S 0 -E 20 -H \"a, 5, 5\"' 
-5990607817048210779 
(4) lazy.KStar '-B 50 -M a -num-decimal-places 5 -batch-size 350' 332458330800479083 
 

 خ مس : مع مل Kappaاسحل مر
Tester: weka.experiment.PairedTTester -G 3,4,5 -D 1 -R 2 -S 0.05 -result-matrix 
"weka.experiment.ResultMatrixPlainText -mean-prec 2 -stddev-prec 2 -col-name-width 
0 -row-name-width 25 -mean-width 2 -stddev-width 2 -sig-width 1 -count-width 5 -
print-col-names -print-row-names -enum-col-names" 
Analysing:  Kappa_statistic 
Datasets:   2 
Resultsets: 4 
Confidence: 0.05 (two tailed) 
Sorted by:  - 
Date:       12/28/22, 6:50 PM 
Dataset                   (1) functio | (2) tree (3) func (4) lazy 
------------------------------------------------------------------ 
'weka goin conc without 1 (10)   0.56 |   0.85 v   0.71 v   0.76 v 
'weka goin conc training' (10)   0.59 |   0.86 v   0.74 v   0.78 v 
------------------------------------------------------------------ 
                              (v/ /*) |  (2/0/0)  (2/0/0)  (2/0/0) 
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Key: 
(1) functions.Logistic '-C -R 1.0E-8 -M 200 -do-not-check-capabilities -num-decimal-
places 4 -batch-size 200' 3932117032546553727 
(2) trees.RandomForest '-P 100 -store-out-of-bag-predictions -print -attribute-
importance -I 100 -num-slots 1 -K 10 -M 1.0 -V 0.001 -S 1 -B' 1116839470751428698 
(3) functions.MultilayerPerceptron '-L 0.2 -M 0.1 -N 600 -V 0 -S 0 -E 20 -H \"a, 5, 5\"' 
-5990607817048210779 
(4) lazy.KStar '-B 50 -M a -num-decimal-places 5 -batch-size 350' 332458330800479083 
 

Root_mean_squared_error س دس : مع مل الخط 
Tester:     weka.experiment.PairedTTester -G 3,4,5 -D 1 -R 2 -S 0.05 -result-matrix 
"weka.experiment.ResultMatrixPlainText -mean-prec 2 -stddev-prec 2 -col-name-width 
0 -row-name-width 25 -mean-width 2 -stddev-width 2 -sig-width 1 -count-width 5 -
print-col-names -print-row-names -enum-col-names" 
Analysing:  Root_mean_squared_error 
Datasets:   2 
Resultsets: 4 
Confidence: 0.05 (two tailed) 
Sorted by:  - 
Date:       12/28/22, 8:38 PM 
Dataset                   (1) functio | (2) tree (3) lazy (4) func 
------------------------------------------------------------------ 
'weka goin conc without 1 (10)   0.38 |   0.24 *   0.31 *   0.35 * 
'weka goin conc training' (10)   0.36 |   0.23 *   0.29 *   0.32 * 
------------------------------------------------------------------ 
                              (v/ /*) |  (0/0/2)  (0/0/2)  (0/0/2) 
Key: 
(1) functions.Logistic '-C -R 1.0E-8 -M 200 -do-not-check-capabilities -num-decimal-
places 4 -batch-size 200' 3932117032546553727 
(2) trees.RandomForest '-P 100 -store-out-of-bag-predictions -print -attribute-
importance -I 100 -num-slots 1 -K 10 -M 1.0 -V 0.001 -S 1 -B' 1116839470751428698 
(3) lazy.KStar '-B 50 -M a -num-decimal-places 5 -batch-size 350' 332458330800479083 
(4) functions.MultilayerPerceptron '-L 0.2 -M 0.1 -N 600 -V 0 -S 0 -E 20 -H \"a, 5, 5\"' 
-5990607817048210779 
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( لح ددم مراقددش الحسدد ب   ب دد ن اسددتمرارية 2021( نتدد مأ التن دد  بعدد م  3الممحددى رقددم  
 ال ر    ب ستخدام اسنحدار المو ستر وأدوا   الئ  ء اسلطن عل
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